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INTISARI

Industri peternakan ayam memiliki peran penting dalam mendukung
ketahanan pangan di Indonesia, terutama sebagai sumber utama protein hewani.
Namun, sektor ini menghadapi tantangan serius berupa tingginya tingkat
penyebaran penyakit unggas seperti Coccidiosis, New Castle Disease (NCD), dan
Salmonella. Penyakit-penyakit tersebut dapat menyebabkan kematian massal pada
unggas, menurunkan produktivitas dan menimbulkan kerugian ekonomi yang
besar. Proses diagnosis penyakit unggas yang masih banyak dilakukan secara
manual membutuhkan keahliuan khusus dan waktu yang relatif lama, sehingga
berisiko menghambat deteksi dini dan penanganan yang cepat.

Penelitian ini bertujuan untuk mengembangkan sistem klasifikasi penyakit
unggas berbasis citra menggunakan pendekatan deep learning dengan arsitektur
Vision Transformer (ViT). Vision Transformer dipilih karena kemampuannya
dalam menangkap hubungan global antar bagian citra melalui mekanisme self-
attention. Untuk meningkatkan kualitas citra, diterapkan metode Contrast Limited
Adaptive Histogram Equalization (CLAHE) sebagai tahap pra-pemrosesan.
Peneltian ini dilakukan dengan bebebarapa skenario, yaitu tanpa CLAHE, CLAHE
penuh pada channel RGB, dan CLAHE pada komponen luminance, guna
menganalisis pengaruh peningkatan kontras terhadap kinerja model.

Hasil penelitian menunjukkan bahwa model Vision Transformer mampu
mencapai akurasi klasifikasi di atas 97% pada seluruh skenario pengujian. Namun,
penerapan CLAHE tidak memberika peningkatan performa yang signifikan
dibanginkan penggunaan citra asli. Penelitian ini berkontribusi dalam penerapan
Vision Transformer untuk deteksi penyakit unggas secara otomatis dan dapat
dimanfaatkan oleh peternak, praktisi kesehatan hewan, serta peneliti sebagai sistem
pendukung pengambilan keputusan. Penelitian selanjutnya disarankan untuk
menggunakan dataset yang lebih beragam dan kondisi pencahayaan yang lebih
ekstrem.

Kata kunci: Vision Transformers, CLAHE, penyakit unggas, klasifikasi citra, deep
learning.
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ABSTRACT

The poultry farming industry plays an important role in supporting food
security in Indonesia, particularly as a major source of animal protein. However,
this sector faces serious challenges due to the high spread of poultry diseases such
as Coccidiosis, Newcastle Disease (NCD), and Salmonella. These diseases can
cause mass mortality in poultry, reduce productivity, and lead to significant
economic losses. The diagnosis of poultry diseases is still largely performed
manually, requiring specialized expertise and a considerable amount of time, which
may hinder early detection and timely treatment.

This study aims to develop an image-based poultry disease classification
system using a deep learning approach with the Vision Transformer (ViT)
architecture. Vision Transformer was selected due to its ability to capture global
relationships among image regions through the self-attention mechanism. To
improve image quality, Contrast Limited Adaptive Histogram Equalization
(CLAHE) was applied as a preprocessing step. This research was conducted using
several scenarios, including without CLAHE, full CLAHE applied to RGB
channels, and CLAHE applied only to the luminance component, in order to
analyze the effect of contrast enhancement on model performance.

The experimental results show that the Vision Transformer model achieved
classification accuracy above 97% across all testing scenarios. However, the
application of CLAHE did not provide a significant performance improvement
compared to using the original images. This research contributes to the application
of Vision Transformer for automated poultry disease detection and can be utilized
by poultry farmers, animal health practitioners, and researchers as a decision
support system. Future research is recommended to use more diverse datasets and
images with more extreme lighting conditions.

Keyword: Vision Transformer, CLAHE, poultry disease, image classification, deep
learning.
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