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INTISARI

Pelanggaran penggunaan helm masih menjadi tantangan besar dalam
keselamatan lalu lintas, sering kali disebabkan oleh rendahnya kesadaran
pengendara dan minimnya kehadiran petugas kepolisian di titik-titik terpencil.
Kondisi ini meningkatkan risiko cedera fatal akibat kecelakaan pada infrastruktur
jalan desa yang cenderung minim pengawasan. Mengingat keterbatasan personel
untuk melakukan pemantauan manual secara luas dan konsisten, diperlukan solusi
teknologi yang efisien dan mandiri. Penelitian ini bertujuan untuk mengembangkan
model deteksi penggunaan helm menggunakan algoritma YOLOVS berbasis video
sebagai sistem otomatisasi pengawasan lalu lintas. Metode penelitian meliputi
pengumpulan dan anotasi dataset citra pengendara motor, pelatihan model
menggunakan arsitektur YOLOVS, evaluasi performa dengan metrik accuracy,
precision, recall, dan mAP, serta implementasi model dalam aplikasi berbasis
Streamlit untuk visualisasi hasil deteksi model secara daring. Hasil penelitian
menunjukkan bahwa model mampu mendeteksi penggunaan helm dengan tingkat
akurasi yang baik dan performa deteksi yang cukup baik pada berbagai kondisi
pencahayaan dan sudut pengambilan gambar. Implementasi sistem ini dapat
dimanfaatkan oleh otoritas lokal, maupun pihak terkait sebagai alat bantu
pemantauan pelanggaran secara otomatis. Penelitian ini juga membuka peluang
pengembangan lebih lanjut melalui peningkatan jumlah dataset, optimasi performa
model, dan integrasi dengan sistem pengawasan berbasis CCTV secara langsung.

Kata kunci: YOLOVS, deteksi helm, computer vision, machine learning, lalu

lintas
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ABSTRACT

Non-compliance with helmet regulations remains a significant challenge in
traffic safety, often driven by low motorist awareness and the limited presence of
law enforcement. This condition increases the risk of fatal injuries from accidents.
Given the limitations of personnel to conduct extensive and consistent manual
monitoring, an efficient and independent technological solution is required. This
research aims to develop a helmet detection model using the YOLOVS algorithm
based on video data as an automated traffic surveillance system. The research
methodology includes the collection and annotation of motorcycle rider image
datasets, model training using the YOLOVS architecture, performance evaluation
using accuracy, precision, recall, and mAP metrics, and the implementation of the
model into a Streamlit-based application for online visualization of detection
results. The results indicate that the model is capable of detecting helmet usage
with a high level of accuracy and robust performance across various lighting
conditions and camera angles. The implementation of this system can be utilized by
local authorities and relevant stakeholders as a tool for automated violation
monitoring. This study also opens opportunities for further development through
dataset expansion, model performance optimization, and direct integration with
CCTV-based surveillance systems.

Keyword: YOLOVS, helmet detection, computer vision, machine learning, traffic
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