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INTISARI

Prediksi harga cryptocurrency, khususnya Binance Coin (BNB), menjadi
tantangan karena sifat data time series yang volatil dan dipengaruhi banyak faktor.
Ketidakakuratan prediksi dapat berdampak pada pengambilan keputusan investasi
yang kurang optimal bagi investor maupun pelaku pasar. Oleh karena itu,
diperlukan model prediksi yang mampu menangkap pola historis secara lebih baik
agar menghasilkan estimasi harga yang lebih akurat dan dapat diandalkan.

Penelitian ini menggunakan metode Bidirectional Long Short-Term
Memory (BiLSTM) untuk memodelkan data historis harga BNB. Tahapan
penelitian meliputi pengumpulan data, preprocessing, pembentukan sequence
menggunakan teknik sliding window, serta pelatihan model. Untuk meningkatkan
performa, dilakukan optimasi hyperparameter menggunakan metode Random
Search. Model yang dihasilkan kemudian dievaluasi menggunakan metrik MAE,
MAPE, dan R? untuk mengukur tingkat akurasi dan kemampuan generalisasi
model.

Hasil penelitian menunjukkan bahwa model BiLSTM yang telah dioptimasi
memiliki performa lebih baik dibandingkan model baseline, dengan penurunan
MAE dari 50,22 menjadi 20,73, MAPE dari 5,38% menjadi 2,35%, serta
peningkatan R*> dari 0,8694 menjadi 0,9713. Model juga berhasil
diimplementasikan dalam aplikasi berbasis web menggunakan Streamlit untuk
prediksi harga dalam horizon 3, 7, 14 dan 30 hari. Penelitian ini berkontribusi dalam
menyediakan solusi prediksi yang akurat dan aplikatif, yang dapat dimanfaatkan
oleh investor, analis, dan peneliti. Pengembangan selanjutnya dapat mencakup

penambahan variabel eksternal untuk meningkatkan akurasi model.

Kata kunci: Bi-LSTM, Prediksi Harga, Binance Coin, Kriptokurensi, Deep

Learning.
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ABSTRACT

Predicting cryptocurrency prices, particularly Binance Coin (BNB), is
challenging due to the volatile nature of time series data and the influence of
multiple factors. Inaccurate predictions may lead to suboptimal investment
decisions for investors and market participants. Therefore, a robust predictive
model is required to effectively capture historical patterns and produce more

accurate and reliable forecasts.

This study employs the Bidirectional Long Short-Term Memory (BiLSTM)
method to model historical BNB price data. The research process includes data
collection, preprocessing, sequence construction using the sliding window
technique, and model training. To enhance performance, hyperparameter
optimization is conducted using the Random Search method. The model is
evaluated using MAE, MAPE, and R? metrics to assess accuracy and generalization

capability.

The results indicate that the optimized BiLSTM model outperforms the
baseline model, with MAE decreasing from 50.22 to 20.73, MAPE from 5.38% to
2.35%, and R? increasing from 0.8694 to 0.9713. The best model is successfully
deployed as a web-based application using Streamlit, capable of predicting BNB
prices for 3, 7, 14 and 30-day horizons. This research provides a practical and
accurate prediction solution that can be utilized by investors, analysts, and
researchers. Future work may include incorporating additional external variables to

further improve model performance.

Keywords: Bi-LSTM, Price Prediction, Binance Coin, Cryptocurrency, Deep

Learning.
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