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INTI5ARI

“Diabetes Melitus” mempakan tantongan  kesehatan global yang
memerlukan deteksi dini yang akurat guna mencegah komplikasi fatal. Namun, data
klinis seringkali menunjukkan distribusi kelas yang tidak seimbang. sehingga
menghambat model prediksi standar dalammendeteksi pasien positif secara efektif,
Penelitian ini bertujuam: l,:,ntuk memm]ninm dun algoritma Gradient
boasting mndﬂn,m'l.q;w dan W dulam memprediksi nisiko
diabetes. Algoritm: Em}wﬁhguﬂr Regression disertakan sebagai
model hﬂﬁm' mﬁm efiktivitas. Uniuk mmmgllﬁmksmmbnngaﬂ

m ﬂlﬂk 51WWM ver- .fr.rnr;.ihng w {ﬂm} diterapkan
Iﬂdl hkq;pm-pemmsm data latih. Daraset bmmbbdﬂilqmsltun puhhk

m atribut klinis seperti usin, indeks massa l'uhuh M hhdﬂr
I-[h-‘-.lu.m performa dilakukan menggunakan metrik Akurasi, Presisi, Recall,
E}-jlm dan Avea Under the Curve (AUC). Hasil eksperimen menunjukkan
kompetisi yung ketat, di mana “LightGBM" mencapal wkurasi tertinggi sebesar
97,16%, Namun, “CarBoast” menunjukkan sensitivitas (Recall) jgm_r unggul
sebesar 60,71% dan FI-Score tertinggi sebesar BOAR%. Hal ini menjadikan
“-‘:’Mw ng—pgii‘ng andal dalam meminimalkan False Negarive

dibandingkan dengan “LightGBM® dan Random Favest, sementara Logistic
Regresuion mnﬁm'p&ﬁm terendsh. Selain itu, analisis interpretabilites
menggunakan “SHAP" (SHapley Additive exPlanation s) mengungkapkan bahwa
kadar HbAle dan glukosa darah menapakan ﬂtﬂm paling dominan dalam
deteksi. yang memvalidasi keselarasan model dengan diagnosis klinis. Penelitian

i menvimpulkan bahwa algoritma “CatBeosi™ yang dikombinasikan dengan
“SMOTE" menawarkan prediksi diabetes vang lebih sensitif, transparan, dan efisien
untuk skrining medis.

Kata kunel: Diabetes Melitus, SHAP, SMOTE, LightGBM, CatBoost,
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AssTRICT

"Dichetes Mellitus® is a global health chollenge that requires accurate
early detection to prevent fatal complications. However. clinical data often show
an unhalanced distribution of classes. tus hampering standard prediction madels
in effectively detecting positive patients.. This study aimy fo compare the
performance af two m corithms, namely "LightGBM™
and "CatBaost”, il limcfom Forest and Logistic

; om the public repos
h consists of 100,000 medical
h as age, bmirmhdhm and HbAle fevs
! ...,.-.-  Precision, B all. |
mmmmrfmemm

ion, interpretabilit
abed thar Hhd lc and
ion, which validated
fv concluded that the
"CatBoost" algorithm caombined with "mﬂm@xmmm&w transparent,
and efficient dinbetes prediction for medical screening.

Keyword: Diabetes Metlitws, SHAP. SMOTE, LightGBM, CatBoast.
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