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1.1 Latar Belakang

Perkembangan teknologi finansial telah mendorong transformasi sistem
layanan kredit dari proses bersifat manual menjadi berbasis digital. Digitalisasi ini
memungkinkan proses evaluasi kelayakan kredit dilakukan secara lebih cepat dan
efisien. Peningkatsn  pengmunasn hyum kredit digial berdompak  pada
bertambahnya mimgmgaﬂm'ﬁmwm_ﬂumllsls secarn akurat dan
konsisten. Berdasarkan laporsn Otoritss Jasa Keuangan (OJK) tahun 2024,
penyaluran kredit di Indonesia mengalami pertumbuhan sekitar 8% dibandingkan
_lahm ‘sebelumnyn [1]. Kondisi tersebut menunlmmlm sistemn evaluasi
mﬂuhﬁﬁt vang mampu mengelola data dalam skala besar secara adaptif

Seiring meningkatnya jumlah pengajuan kredit, lembags keuangan
hﬂpim ]ﬂ.dn tantangan dalam mengeloln data berdimensi ﬁlﬁ']’ yang
h:m.p]ﬂ:, w profil demografis, fiwsyal keuangan, dan puiu w:m
:Kﬁn.l.uhm Hln'ﬂkast dapat meningkatkan risiko  kredil bumﬂsallh | Noap-
-Mrmwﬂi}sem menimbulkan kerugian Mﬂmmpm¢b1
yang kurang fepal jugn dapat merugikan pemohon yang schenarmva layak
meémperoleh kredit. Oleh karena itu, metode machine leaming semakin
dioptimalkan dslam sisten penilaian risko hredi untuk mentngkatkan ketepatan
prediksi dan konsistensi pengambilan keputusan berbasis data [2][3].

Berbagai algoritma klasifikasi telah diterapkan dalam evaluasi kelayakan
kredit. Logistic Regression dikenal memiliki interpretabilitas yang baik dalam
menjelaskan  hubungan anmw:m.nhe:} : sncﬁlnngl:uﬁ .;’_u'ghrEHM unggul dalam
menangani data berskaln besar serta pola non-linier yang kompleks [4]. Namun,
penggunaan model tunggal sering kali belum mampo merangkap pola tidak linjer
dan memiliki antar variabel pada data kredit yvang beragam, terutama pada kondisi
distribusi kelas yang tidak seimbang, Studi sebelummya menunjukkan bahwa
penanganan data tidak seimbang serta penerapan pendekatan cnsemble learning
dapat meningkatkan stabilitas don akurasi prediksi risiko kredit [5], [6].



Penelitian ini bertujuan untuk mengembangkan model klasifikasi persetujuan
kredit menggunakan metode Soff Foting Emsemble yang mengombinasikan
algontmo Logistic Regression dan LightGBM. Penggabungan kedua algoritma
tersebut dilakukan untuk memanfastkan keunggulan masmg-masing  dalam
memproses kamktenistik data kredit yang kompleks dan tidak seimbang. Logistic
Regression digunakan untuk menangkap hubungan linier antar vanabel secara
interpretatif. sedangkan LightGRM diterapkan untuk mengidentifikasi pols non-
linier serta interaksi ftur dalam ﬁ:dn data yang besar. Melalui pendekatan
ensemble iniy diharspkan model yang dibasilkan mampu meningkatkan akurasi,
stabilitas, serts kemampuan generalisasi delam proses evaluasi kelayakan
pemberian kredit. |

ﬂ! m;m Masalnﬁ

Dengan mengacu pada bagian lutar belakang di Subbab 1.1, masalah yang
menjadi fokus penclitian ini dirancang sebagai berikut: o

I. Bagaimana membangun model klasifikasi persetujmn kredit
mmknn algoritma Logistic Rewressigndan ﬁg:rrahﬁﬁ'

2 Bagaimana mencrapkan metode Soff Vating Ensemble untuk
menggabungkan kedua model dalam meningleatkan hasil Klasifikasi
persetujuan kredit?

3. Schermpa baik performa model | Seff Vating Ensemble dalam

mm&lupmelqm kredit berdasarkan metrik evaluasi
acciracy, precision, recall, dln_Fi—ﬂr-‘M?

13 Batasan Masalah

Unituk menyesuaikan pembahasan dengan rumusan masalah di Subbab 1.2,
studi ini menetaplkan batasan masalah sebaga berikut:

. Penelitizn ini berfokus pada pemodelan klasifikasi persetujuan kredit
menggunakan datasel Financiel Risk for Loan Approval yang
bersumber dan Kagole (Loan.csv), sehingga temuan yang diperoleh

]



hanya menggambarkan pola dan karakteristik yang terdapat dalam
dataset tersebut.

1. Penelition dibatasi  pada pembangunan model  klasifikasi
menggunakan  Legistic  Regresvion  dan LightGBA  serta
penggabungannya melalui metode Seft Voting Ensemble tanpa

1. Manfaat Teoritls
Penelitian ini diharapkan dapat memberikan kontribusi dalam
pengembangan ilmu di bidang data mining dan machine learming,
khususnya pada penerapan metode Soff Foting Ensemble untuk
klasifikasi persetujuan kredit. Hasil penelitian im dapat menjadi
referensi akademik terkail efektivitas penggabungan algoritma
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Logistic Regression dan  LightGBM dalam meningkatkan
performa model klasifikasi pada data keuangan dengan pola yang
kompleks.

2. Manfaat Praktis
Penelitian ini diharapkan dapat membantu lembaga keuangan atau
penyedia layanan kredit dalam meningkatkan kualitas proses

atika penulisan pada penelition ini disusun untuk memberika
n dibagi ke dalam lima bab uiama, dimsna setiap
= o~ ey by .|:...:. T g K o) pe ....I




BAB I PENDAHULUAN
Bab ini memaparkan Latar belakang pentingnya sistem prediksi persetujuan kredit.
rumusan dan batasan masalah, wjuan serta manfaat perelitian, dan sistematika

penulisan. Selain itw, dijelaskan urgensi penerapan machine Jearming untuk
meminimalkan risiko kesalahan dalam pengambilan keputusan kredit,

BAB Il TINJAUAN PUSTAKA.

Bab ini berisi landasan teori yang mendukung peneli'ﬁﬂn;-mnlipuli konsep maching

tearning, klasifikasi, Pmm datn tidak seimbang, feature gelection, serta

ensemble fearning. Urnian juen mencakup eon Logistic Regression dan

LightGBM, Soft Voting Emsemble, penclitian térdahulu, dan keringka pemikiran
eliti

BAB 11l METODE PENELITIAN

Bab 'nimngqhku.u tahapan penelition mular dari deskripsi dataset pm_ﬁjuﬂn

h‘ﬂilL ng data, fewture selection mcnggunukm Wﬂeﬂ.

pembangunan  model Aaseline, penanganan  imbalance dengan  SMOTE,

w:jmu‘ﬂ tuning, penerapan Sqf Foting Enscmﬁhmmmpﬂfﬂnna

Wﬂ:ﬂaﬂ metrik sccuracy, precision, recall danFl-seare.

BAB IV HASIL DAN PEMBAHASAN

Bab ini menyajikan hasil eksperimen dari model hasefine dan model ensemble,

disertai analisis perhandmﬁm_p_zr{gﬂm_fcbghuﬁ_ﬁﬂ:ﬁuﬂah penerapan SAFOTE,

tuning dan Soff Voting. Pembahasan difokuskan pada kemampuan model dalam

mengklasifikasi kelayakan kredit secara akurat.

BAB V FENUTUP
Babini  berisi kesimpulon yang menjawab rumuosan masalah berdasarkan hasil

penelitian serta saran untuk pengembangan model dan peluang penerapan sistem
prediksi persetujuan kredit pada institust kevangan di masa mendatang,
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