BAB W

51  Kesimpulan
Berdasorkan hasil penelition dan pembahosan yang sudsh dilakukan,
L.

meletakkan perhatian sctelah LSTM sain amh, schingge mekanisme perhatian
hanya berfungsi pads informasi konteks yang sudsh ada sebelumnya, dan tidak
hisa mengambil data dan arah yang berlawanan {masa depan). Dengon rte-rata
pamjang teks schanyak 72 kata, manfaat dan perhatian belum moksimal karenn
teks masih tergolong singhut hingga sedang,

4. Model LETM+MultiHead mencapni tngkat akurasi 91,10%, presisi 88.66%,



recall 94,04%, dan skor F sehesar 91 27%. Meskipun memiliki arsitektur yang
sangat cangpih denpan mekonisme perhotian muln kepals yong  dspot
mekomisme perhotian multi kepala setelah LSTM satu arah menycbabkan
informasi dari konteks masa depon tetap tidak dopat diskses. Selain ito, desain
bangunan yang rumit membuat jumish parameter meningkat secors besar,
sehingza model i membutuhkan lebih, banyak putaran atou dota ager bisa

SETMENalibiind mungkin biss borkines lehib brik fka ik sclame

lebih bonyok epoch, misalnyn 100 cpoch. Penelition berikuinya bisa
vang ada.

1. Hyperparameter tuning secory sistemats. Mengpunokan metode grid search
atsu random search untuk meremukan kombinasi hyperparameter terbaik.




7l

seperti jumlah unit LSTM, tingkat dropout, dan laju pembelajaran, dapat
. Eksplorasi arsitcktur hybrid, Menggabungkan BiLSTM dengan mekanisme
perhatian multi-bead (BiLSTM+Multitiead) bisa menjadi pilihan yang
menjanjikan untuk memanfaatkan secara bersamaan kekuatan konteks du
arah dan kemampuan perhation secara paralel. Selain itu, bisa juga dicoba
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