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INTISARI

Terong (Solanum melongena L.) merupakan salah satu komoditas
hortikultura yang banyak dibudidayakan di Indonesia, namun produktivitasnya
sering menurun akibat serangan penyakit daun. Identifikasi penyakit daun secara
konvensional masih dilakukan melalui pengamatan visual sehingga rentan terhadap
kesalahan diagnosis, membutuhkan waktu, dan tidak efisien pada lahan berskala
besar. Oleh karena itu, penelitian ini bertujuan untuk mengembangkan sistem
klasifikasi penyakit daun terong berbasis citra digital menggunakan metode Deep
Learning dengan arsitektur MobileNetV2. Dataset yang digunakan berasal dari
Mendeley Data dan telah melalui proses augmentasi, sehingga penelitian ini
berfokus pada optimalisasi pelatihan model menggunakan transfer learning dan
fine-tuning. Tahapan penelitian meliputi preprocessing citra, pembagian data
menjadi data training, validation, dan testing, pelatthan model MobileNetV2
pretrained ImageNet, serta evaluasi performa menggunakan confusion matrix dan
metrik akurasi. Hasil eksperimen menunjukkan bahwa model mencapai validation
accuracy terbaik sebesar 95.52% pada epoch ke-34. Selain itu, evaluasi pada data
testing menghasilkan akurasi sebesar 93.92%. Hasil tersebut membuktikan bahwa
MobileNetV2 dengan strategi fine-tuning mampu memberikan performa klasifikasi
yang baik dengan efisiensi komputasi yang tinggi. Sistem ini diharapkan dapat
membantu petani dalam mendeteksi penyakit daun terong secara cepat dan akurat

sebagai bagian dari penerapan smart agriculture.

Kata kunci: MobileNetV2, Fine-Tuning, Transfer Learning, Penyakit Daun
Terong, Klasifikasi Citra.
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ABSTRACT

Eggplant (Solanum melongena L.) is an important horticultural commodity
widely cultivated in Indonesia, but its productivity is often reduced due to leaf
diseases. Conventional identification of leaf diseases is still performed through
manual visual inspection, which is prone to misdiagnosis, time-consuming, and
inefficient for large-scale farming. Therefore, this study aims to develop an
automatic eggplant leaf disease classification system based on digital image
processing using Deep Learning with the MobileNetV2 architecture. The dataset
used in this study was obtained from Mendeley Data and has already been
augmented, thus this research focuses on optimizing the model training process
using transfer learning and fine-tuning. The research stages include image
preprocessing, dataset splitting into training, validation, and testing sets, training
a MobileNetV2 model pretrained on ImageNet, and performance evaluation using
confusion matrix and accuracy metrics. The experimental results show that the
model achieved the best validation accuracy of 95.52% at epoch 34. Furthermore,
the testing evaluation produced an accuracy of 93.92%. These results indicate that
MobileNetV2 with fine-tuning optimization provides strong classification
performance while maintaining high computational efficiency. This system is
expected to assist farmers in detecting eggplant leaf diseases quickly and accurately

as part of smart agriculture implementation.

Keyword: MobileNetV2, Fine-Tuning, Transfer Learning, Eggplant Leaf Disease,

Image Classification.
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