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INTISARI

Ketertarikan masyarakat terhadap penggunaan kosmetik sangat tinggi,
namum konsumen masih kesulitan memahami kandungan produk dan efeknya. Di
Indonesia, sekitar 30% pengouna tidok mengetahui komposisi produk yang
digunakan, sehingga berpotensi menimbulkan efek samping seperti jerawat, iritasi
atan kemerahan, Fermnsaluhan ini ser_q.m mple
dapat memiliki bﬂh‘.l&mnbimm M lﬂﬂmpmg secara bersamaan,

schingga diperlukan pendekatan klasifikasi multi-label untuk mengidentifikasi
berbagat kategor ¢ lek secara lebih akural.

?ﬁlt‘ill]lu mi mdiﬂnkﬂ.u tiga mﬂnﬁm Wmﬁirmﬁnur:. yaitu
Binary Relevance, Clussifier Chain, dan Label Powerset menggunakan algoritma
mm hase efassifier. Tahapan penelitian IHM wlﬂ.ﬂ data
daﬁm]m.pemﬂsesm data, eksiraksi fitur mnggmukan mﬂph &ru—
Hot Encodding, serta seleksi ftur dengan Munal Information chnm.u ;
Evaluasi performa model dilakukan mengounakan metrik Micre £7-Scare, Macro
Fi-Score, Weigghted F1-Scove. Hunuming Loss, dan Subset Accuracy.

Hasil penelitisn menunjukkan bahwa mem._ﬂm Hefevance dan
Classifier Chain memberikan performa terbaik dan stabil dengan Fi-Score Micro
dan FI-Serare Weighted sbesar m Pada FI-Seare Magro, Binary Relevance
(94%) sedikit lebih unggul dibandingkan Classifier Chain (93%). Kedua metode
juga memiliki Hanoming Loes rem:luh (5%) dan Subset Accuracy sebesar 64%,

sedangkan Label anmﬁmkhnwfm Hﬂh rendah. Penelitian im
dapat dimanfaatkan oleh konsumen, industri kosmetik, dan pengembang sistem

rekomendasi dalom memahami efek penggunsan produk secara lebih akurat

Penelitian selanjutnya dapat menggunakan hyperparameter tunning dan deep
leamning untuk meningkatkan performa pada data yang lebih kompleks.

Kata kuncl: Problem Tranformation, XGBoost, Klasifikasi Multi-Label,
Kosmetik.
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ABSTRACT

The puiblic s interest in uxing cosmaetios is very high, but consumers still strugefe 1o
understand the product’s imgredients amd functions. fn Indonesia, around 30% of
wsers do not know the compasition of the products they use, which can potentially

canewe side effects such o5 acne. irritation, or redress: This issue becomes even more

strcly can be wtilized by
consumers, the cosmetics. i Fecomm on system developers 1o
understand the effects of product usage more tely. Future research can
utilize hyperparameter tuning and deep learning to improve performance on more

coamplex data.

Keyword: Problem Transformation, XGBoost, Multi-Labe! Classification,
Casmetics.
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