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INTISARI

Modef visi-bahasn modern saat ini masth mengalami kendala teknis yvang
signifikan saal memproses foto berkualitas rendah, berderau, atau kabur yang
diambil secars autentik oleh individu tunonetra dalam skenmario dunia nyata.
Kesenjangan teknis inl memicu fenomena "Paradoks Kualitas”™ yang menyebabkan
penurunan kinerja sistem pemandu visual secarn drastis, sehingga berdampak
negnlil' pada kﬂm 'dan kmﬁm m@a peugg'l.um Penelitian ini

hmhammmm ?W:m pe:ﬁ:,rmuEn kﬂﬁﬂﬂ Fusi Fourier
Transform I:FFﬂ ﬂhﬂm ﬂiﬂk Pﬂramﬂar—% Eynr—ﬁmmg IPEF]'I

mmﬂhhuuﬁim pembagian tertil berbasis FFT. Hasil pﬂncllﬁmmmﬁ:jﬁkn

balwa model yang dioptimalkan {V2-Final) berhasil mencapai skor CIDEr sebesar
D;-liE] BERTSeore Fl sehesar 08815, dan BLEU-4 sebesar 0.0311. Analisis
statistik dengan nilai p = 0,622 dan Coen s o schesar -0,038 membuktikan bahwa
bias kualitas felah berhasil dihilangkan, menghasilkan performa yang seimbang
antara itra buram dan sjam. Seluin itu. sistem terbukli efisien secara komputasi
mm.mwm*myn sebesar 3.8 GB. Hasil penelitian ini
dapat Wtﬂp oleh pengembang teknologi bantu untuk menciptakan alat
navigasi real-time vang tangguh bagi penjrnnd;mgm Penelitian selanjutnya

disarankan uniuk mengjmmﬂ m W._._anzum Large Language

Mode! (LLM) multimodal untuk interaksi percokapan yang lebih dinamis.

Kata knnci: aksesibilitas, BLUIP, image captioning, &urasi datg, LoR4.



ABSTRACT

Modern  vision-language models  still  encounter significant technical
limitations when processing low-guality, neisy, or burry photos authentically
captured by viswally impaired individuals in real-world scenarios. This techmical
Eup Iriggers the 'Quai'.ﬁ].r Paradox " phenoy . which drastically degradex the
gatively impacts the safety and

. imx o eliminate this bias

by awsindive
i toals for the vixually
impaired. Fut ecommend el with multimodal
Large Model (LIM) rex fe faciliiate  more  dynamic
conversational inferactions,

Iqmri.- accessibifitv, BLIP, data curation, image captioning, LofA.
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