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INTISARI

Pertumbuhan transaksi perbankan digital di Indonesia yang mencapai Rp87T
kuvadriliun mendorong meningkatmya risiko penipsan (fraud) yang merugikan
nasabah maupun institusi keuangan. Kerugian akibat scam dan froud perbankan
telah menembus angka triliunan rupish. sementara sistem deteksi konvensional
kerap gagnl mengimbangi pola kecurangan yang terus berkembang. Kondisi ini

menuntut pendekatan berbasis kecerdasan buatan yang mampu mengenali pola
anomali transaksi secara otomatis, cep,ll,_dmllﬁq:aL

Penelitian, ﬂihﬁﬁﬂnﬁkﬁ goritma Random Forest pada dataset Credit
Card Fraud Detection yving it 284807 reksman iransaksi dengan rasio

ketidakseimbangan kelas 19:1. Untuk mengatasi ketimpangan tersebut, digunakan

teknik Synﬂ!l:m. M Over-sampling Tqﬂwqtu' SMOTE) guna
latily sebelurh model dib ¢ w81 model optimal
wimlahu Gﬂw dengan metrik : dan validasi silang tiga

m menghasilkan kombinasi terbaik n EW depth tanpa
dan ¢lass_weight balanced, Nilai mmm

mﬂﬂnﬁ 0,25 untuk memprioritaskan kemampuan deteksi fraud.

Model yang dihasilkan mencapai akurasi 99%, pmr::slnh kelas ﬁﬂﬂ%
recall 84%, Fl-score 89%, dan AUC-ROC 0,97 pada 1.999 data uji. Penelitian ini
ﬁim_ il sistem aplikasi berbasis web vang mengintegrasikin model ke

mhga mode input: unggoh CSV berformat PCA. unggah CSV data
‘menioh, dan an formulir manual. Hasil penelitiai ini ilapul dimanTaatkan
uhhun[lﬁﬁ!.lu perbankan, tim keamanan s:he;'w keuangan, serta

mhﬂg sistem deteksi kecurangan yang membutuhkan sﬁ berbasis
schine leamning yang terukur dan dnpaldlupemlkﬂ:.__ s 3

Kata kunef: Perbankan digital. perbelojaran mesin, Random Forest, deteksi
fraud, SMOTE.
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ABSTRACT

Thee rapid growth of digital banking tronsactions in Indonesia, reaching
RpS7 quadrillion, has heightened the risk of fraud that harms both custemers and
Sfimancial imstitutions. Losses from banking scams and frowd have swrpassed
irillions of rapiah, while comventiona! detection systemy freguenily foil o keep pace
with increasingly saphisticated froud patierns. This situation calls for an artificial
intelligence-baved approach capable pitematically, swiftly. and occuraiely

o the Credit Card Fraud
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