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Intisari

Teknologi menjadi salah satu alat bantu yang berguna oleh manusia dalam kehidupan
dan aktivitas keseharian mereka karena dapat memudahkan proses tersebut sehingga tidak
membuang banyak energi dan waktu. Salah satu tipe orang yang dapat memanfaatkan
teknologi tersebut adalah orang-orang yang memiliki disabilitas terutama yang memiliki
kesusahan dalam berkomunikasi verbal. Maka dari itu, penelitian ini bertujuan untuk
menerapkan hand gesture recognition (HGR) berbasis algoritma convolutional neural
network (CNN) untuk mengenali bahasa isyarat. Dari 1139 total dataset yang digunakan,
model CNN yang terlatih selama 88 epoch dapat mencapai tingkat akurasi training paling
tinggi 0.76 dan 0.78 untuk validation. Saat model tersebut digunakan secara langsung,
model berhasil menangkap dan mengenali pergerakan tangan bahasa isyarat berbasis SIBI
dengan nilai akurasi diatas 50%. Salah satu alasan menagapa model ini tidak dapat meraih
angka yang lebih tinggi secara konsisten dikarenakan bahan data yang kurang bervariasi
dan metode pelatihan yang tidak menggunakan transfer learning sehingga perlu
menggunakan banyak data.

Kata Kunci: Sistem Informasi, Teknologi, Machine Learning, CNN, Image
Recognition
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Abstract

Technology has become one of the useful tools for humans in their daily lives and
activities, as it can simplify processes and reduce the amount of energy and time spent.
One group of people who can particularly benefit from this technology is individuals with
disabilities, especially those who face challenges in verbal communication. Therefore,
this study aims to implement hand gesture recognition (HGR) based on a convolutional
neural network (CNN) algorithm to recognize sign language. Out of a total dataset of
1,139 samples, the CNN model, trained over 88 epochs, achieved a maximum training
accuracy of 0.76 and a validation accuracy of 0.78. When deployed in real-time, the
model was able to detect and recognize SIBI-based sign language hand movements with
an accuracy rate above 50%. One of the reasons the model could not consistently achieve
higher accuracy is the lack of data diversity and the absence of transfer learning in the
training method, which requires a larger dataset.

Keyword: Information Systems, Technology, Machine Learning, CNN, Image
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