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INTISARI

Pada era ketidakpastian pangan global. pemanfaatan teknologi kecerdasin
buatan dalam sektor pertanian menjadi langkoh strategis untuk meningkatkan
efisiensi, ketepatan panen, dan pengurangan potensi kehilangan hasil. Buah
Jaboticaba memiliki perubahan warna dan tekstur yang jelas selama proses
pematangan, sehingga memungkinkan dilakukan prediksi tingkat kematangan
berdasurkan citra visual. Namun, penilaian secara manual masih bersifat subjektif

dan memerlukan pengalaman, sehingga dibutuhkan sistem yang mampu melakukan
prediksi secara otomatis dan konsisten, Penelitian ini bertujuan antuk :Ibemhﬂ.np_:u.u
serta membandingkan tiga arsitektur deep learning berbasis computer vision, yaitu
Convolutional Neural gwnri, m MobileNetV2, dan EfficientNetB0 dalam
memprediksi jumish hari menuju kematangan bush Jaboticaba. Data citra
dikumpulkan h@imq; dari proses pertumbuhan bush, kemudian dilakukan
e berdasarkan hari menuju matang, serta
latih, 10% validasi, dan 10% i Evaluasi model
nmgﬂnnlhm metrik MAHD]ME Error (M Eﬁﬁpﬁﬂmm menunjukkan
bahwa MobileNetV2 memberikan performa pﬂ.’taﬁm &ulkm:at pada kedua
vercobaan an, sedangkan EfficientNetBO memerlukan dataset Hdﬁbesar u.ntuk
i hasil optimal. Temuan ini menunjukkan bahwa
\Eﬁn i besar diterapkan pada sistem pertanian cerdas se Mﬂg
kepﬁmm panen, sehingga dapat meningkatkan produktivitas dan ketahanan
pangan.

Kata kanel: Jaboficaba, Computer Vision, CNN, MobileNetV2, EfficientNetB0,
]'II&E, Pertanian Cerdas,
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ABSTRACT
In the era of global food insecurity, the integration of artificial intellivence
fechnelogies in agriculture fas become a straiegic step fo improve efficiency,
harvest acewracy, and reduce potentiol post-harvest losses, Jaboticaba fruit
undergoes distinet changex in color and texiure throughou! ils ripening process,
making it a switabfe obfect for visual-bosed murtarite prediction. However, manmal
assexsment remains subjective amd reguires experience, s necessitating an

nu.‘nmn.‘zdnmf:.mhfzntpmﬂcﬁmr This research aims to develop and
(¥ seil on computer vision, noamely
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