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INTISARI

Penyandang tunarungu dan tumawicara di Indonesia masih mengalami
hambatan komunikasi karena terbatasnya ketersediaan jury bahasa isyarat dan
kurangnya pemahaman masyarakal tentang Sistem Bahasa Isyarat Indopesia
{SIBI). Kondisi ini menimbulkan kesemjamgan komunikasi yang signifikan,
terutama di ]ingl:ung;m pmdidikn.u formal iqmm Sekolah Luar Biasa (SLB).
selungga dlpeﬂukm-tghuing; mﬁnhhﬂ isyarat yang akurat dan efisien
tinggi untule eningkthar ak

‘Penelitian i hﬂ:ﬂ.w uﬂ nmmbnndmghm klnm‘jl':lhnnl.ma Multi-
I:pu'hk‘:m'mﬂ ihﬂ?}ﬂu Comvolutional ‘vwm (E'*I.W.l ID dengan
memanfaatkan ekstraksi fitur Jandmark Ma:lm]‘!pu M m citra statistik
alfabet SIBI yang terdiri dari 24 kelas huruf A hingga Y. Metode penelitian
mn@ﬂ-ﬁqﬁ:mmw Data Amalysis (EDA), ekstraksi 21 londmark hﬂn}nﬂg

m’ﬁs fitur mumerik, persiapan datn, Seﬂ.ﬂpnprmrnmgm mefiputi
ﬂPl'mﬂlw m berdasarkan MOP jari tengah, augmentasi dats -‘aw* ke
kelas melalui bobot kelas, dan mengkodekan label anehiog. Kedun model dilatih

dengan konfigurasi yang identik dan dievaluasi menggunakan beberapn metrik

performi.
hﬂﬂhmmkhnhnhm MLP das NN 1D mencapai akurasi
98.32% pada datia uji, dengan kesalshan klasifikasi yang minimal pada kelas dengan

kesamaan geometri tinggi. ENN I]]'mmlllll itﬁiﬁhﬂ#nemi]saﬂ vang sedikit
lebih unggul selama validasi silong, mﬁskw .'Hu" ungeul dalam efisiensi
komputasi. Penelitian ini berkontribusi pads pengembangan sistem pengenalan
SIBI yang akurat dan ringan, vang dapat dimenfastkan oleh individu tunarungu,
pendidik  pendidikan khusus. dan pengembang aplikasi inklusift Penelitian
selanjutnya dianjurkan untuk mengembangkan pengenalan gestur dinamis serta

sistem real-time

Kata kunci: Machine Learning, Landmark MediaPipe, MLP, CNN, Bahasa lsyarat

Indonesia.
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Individuals with hearing and speech impairments in Indonesia encounser
persistent commumication obstacles d:nne to a scarcity of sign language interpreters
and inxufficient pubfic comprehension of the Indonesion Sign Language Svstem
{SIBI. This resulis in considerable dispa expecially in formal educational

Future endeavers _ﬂpcudlf ENCINT PSS tb&'mmﬁ: Eestiure recognition and real-time
EXECTIoN.

Keyword: Machine Learning, Landmark MediaPipe, MLP, CNN, Indoresian Sign
Language.
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