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Training Proses melatih model machine learning dengan data 

untuk mempelajari pola dan parameter optimal 

Tumpang Tindih Kondisi di mana dua topik atau kelompok memiliki 

kesamaan elemen, seperti kata yang muncul di beberapa 

topik 

Under-stemming Kesalahan dalam stemming di mana kata-kata dengan 

akar sama tidak dikembalikan ke bentuk dasar yang sama 

Unigram Token tunggal yang terdiri dari satu kata, bentuk paling 

sederhana dari n-gram 

Unsupervised 

Learning 

Jenis machine learning yang menemukan pola dalam data 

tanpa label atau target yang sudah ditentukan 

Validasi Proses memeriksa kualitas, kelengkapan, dan kebenaran 

data atau model 

Variational Bayes Metode inferensi aproksimasi dalam model Bayesian 

yang mengoptimalkan distribusi variational untuk 

mendekati posterior 

Vektor Struktur data berupa array atau list dari angka yang 

merepresentasikan objek dalam ruang multidimensi 

Vocabulary Kumpulan kata unik yang ada dalam corpus, sering 

disebut juga kosakata 

Weight Bobot atau nilai numerik yang menunjukkan kepentingan 

atau kontribusi suatu elemen dalam model 

Word Cloud Visualisasi data teks di mana ukuran kata proporsional 

terhadap frekuensi atau kepentingannya 
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Word Embedding Representasi vektor kontinu berdimensi rendah dari kata 

yang menangkap hubungan semantik dan sintaktik 
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INTISARI 

 

Fenomena judi online di Indonesia menunjukkan peningkatan yang 

signifikan dan banyak bermunculan promosi terselubung di ruang publik digital, 

sehingga menimbulkan risiko sosial-ekonomi dan tantangan bagi upaya penegakan 

kebijakan. Penelitian ini bertujuan memetakan isu terkait judi online pada komentar 

publik YouTube dengan membandingkan dua pendekatan pemodelan topik: Latent 

Dirichlet Allocation (LDA) dan Non-Negative Matrix Factorization (NMF). Data 

dikumpulkan melalui YouTube Data API v3 pada rentang 30 Agustus 2023–7 

Desember 2025 dan setelah validasi diperoleh 6.205 komentar top-level. Proses 

analisis meliputi pra-pemrosesan teks (case folding, pembersihan URL/emoji, 

normalisasi slang, tokenisasi, stopword removal, stemming, dan pembentukan 

bigram), representasi BoW untuk LDA serta TF-IDF untuk NMF, pelatihan model 

dengan variasi jumlah topik, dan evaluasi menggunakan metrik koherensi serta 

inspeksi manual untuk interpretasi topik dan visualisasi temporal. Hasil 

menunjukkan beberapa topik dominan seperti modus promosi (tautan/afiliator), 

istilah permainan (slot, togel), mekanisme deposit/withdraw, peran influencer, dan 

kritik publik terhadap dampak ekonomi; NMF cenderung menghasilkan topik yang 

lebih mudah diinterpretasi sementara LDA efektif menangkap campuran topik 

dalam komentar. Kontribusi penelitian meliputi pemetaan tematik isu judi online, 

dataset terstruktur untuk penelitian lanjutan, serta rekomendasi bagi pembuat 

kebijakan dan moderator platform untuk deteksi dan mitigasi konten. Rekomendasi 

lanjutan mencakup penerapan teknik embedding berbasis transformer dan 

perluasan sumber data lintas platform. 

 

Kata kunci: Judi Online, Pemodelan Topik, LDA, NMF, YouTube 
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ABSTRACT 

 

The rapid growth of online gambling in Indonesia has intensified the spread 

of hidden promotional content across digital public spaces, creating socio-

economic risks and challenges for policy enforcement. This study aims to map 

issues related to online gambling through public YouTube comments by comparing 

two topic modeling approaches: Latent Dirichlet Allocation (LDA) and Non-

Negative Matrix Factorization (NMF). Data were collected using the YouTube 

Data API v3 within the period of August 30, 2023 to December 7, 2025, resulting 

in 6,205 validated top-level comments. The analysis process included text 

preprocessing (case folding, removal of URLs and emojis, slang normalization, 

tokenization, stopword removal, stemming, and bigram formation), text 

representation using Bag-of-Words for LDA and TF-IDF for NMF, model training 

with variations in the number of topics, and evaluation using coherence metrics 

combined with manual interpretation and temporal visualization. The results reveal 

dominant themes such as promotional strategies (links and affiliates), gambling-

related terms (slot and togel), deposit and withdrawal mechanisms, the role of 

influencers, and public criticism regarding economic impacts. NMF tends to 

produce more interpretable topics, while LDA effectively captures topic mixtures 

within comments. This research contributes a thematic mapping of online gambling 

discourse, a structured dataset for future studies, and practical recommendations 

for policymakers and platform moderators in detecting and mitigating harmful 

digital content. 

 

Keyword: Online Gambling, Topic Modeling, LDA, NMF, YouTube


