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INTISARI

Autism Spectrum Disorder (ASD) adalah gangguan perkembangan saraf yang
memerlukan deteksi dini untuk intervensi yang efektif. Penelitian ini mengevaluasi
kinerja dan efektivitas arsitektur ringan MobileViTv2 dalam klasifikasi ASD
berbasis cintra wajah. Selain itu, dengan membandingkan dataset default (dataset
asli) dan dataset yang dipotong (fokus pada ROI wajah), penelitian ini menganalisis
dampak strategi preprocessing. Metode penelitian menggunakan kerangka
eksperimental yang terdiri dari tiga fase. Pertama, pelatihan dasar; kedua, optimasi
hyperparameter menggunakan framework Optuna dengan penyempurnaan parsial;
dan ketiga, evaluasi akhir menggunakan Peningkatan Waktu Tes (TTA). 2.940
gambar wajah anak dengan pembagian stratified 70:15:15 digunakan. Akurasi,
sensitivitas, spesifisitas, dan analisis efisiensi komputasi mendukung evaluasi
dengan metrik AUC sebagai indikator utama. Hasil penelitian menunjukkan bahwa
MobileViTv2 adalah model terbaik dengan nilai AUC tertinggi sebesar 0,9575 dan
akurasi tertinggi sebesar 0,9002. Dengan parameter £5,8 juta dan ukuran model 41
MB, MobileViTv2 mengungguli EfficientNetV2-S dan MobileNetV3-Large.
Untuk menjaga keseimbangan antara sensitivitas dan spesifisitas selama proses
preprocessing, penggunaan sampel default secara konsisten lebih baik daripada
sampel cropped. Hasilnya menunjukkan bahwa konteks wajah utuh memberi model
informasi visual yang lebih kaya. MobileViTv2 sangat cocok untuk digunakan
sebagai sistem skrining awal ASD pada perangkat mobile karena efisiensi dan
akurasi yang tinggi.

Kata kunci: Autism Spectrum Disorder, MobileViTv2, deep learning, lightweight
model, preprocessing, AUC, Test-Time Augmentation
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ABSTRACT

Autism Spectrum Disorder (ASD) is a neurodevelopmental disorder that requires
early detection for effective intervention. This study evaluates the performance and
effectiveness of the lightweight MobileViTv2 architecture in ASD classification
based on facial images. Additionally, by comparing the default dataset (original
dataset) and the cropped dataset (focusing on facial ROI), this study analyzes the
impact of preprocessing strategies. The research method uses an experimental
framework consisting of three phases. First, baseline training; second,
hyperparameter optimization using the Optuna framework with partial refinement;
and third, final evaluation using Test Time Augmentation (TTA). 2.940 children's
facial images with a stratified split of 70:15:15 were used. Accuracy, sensitivity,
specificity, and computational efficiency analysis support evaluation using the AUC
metric as the primary indicator. The results show that MobileViTv2 is the best
model with the highest AUC value of 0,9575 and the highest accuracy of 0,9002.
With parameters of £5.8 million and a model size of +41 MB, MobileViTv2
outperforms EfficientNetV2-S outperforms EfficientNetV2-S and MobileNetV 3-
Large. To maintain a balance between sensitivity and specificity during the
preprocessing process, the use of default samples is consistently better than
cropped samples. The results show that the fullface context provides the model with
richer visual information. MobileViTv2 is well suited for use as an initial ASD
screening system on mobile devices due to its high efficiency and accuracy.

Keyword: Autism Spectrum Disorder, MobileViTv2, deep learning, lightweight
model, preprocessing, AUC, Test-Time Augmentation
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