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INTISARI 

Kesegaran ikan merupakan faktor penting dalam memastikan kualitas 

pangan dan keamanan konsumen. Penilaian kesegaran ikan umumnya dilakukan 

melalui pengamatan visual mata ikan, yang bersifat subjektif dan rentan terhadap 

inkonsistensi. Evaluasi kesegaran yang tidak akurat dapat mengurangi kualitas 

pangan dan menimbulkan risiko kesehatan. Oleh karena itu, diperlukan metode 

otomatis dan objektif untuk klasifikasi kesegaran ikan. 

Penelitian ini menerapkan pendekatan transfer learning menggunakan 

arsitektur EfficientNetV2 untuk mengklasifikasikan kesegaran ikan berdasarkan 

citra mata ikan. Dataset diperoleh dari Mendeley Data. Model EfficientNetV2 yang 

telah dilatih sebelumnya disempurnakan dengan memodifikasi lapisan klasifikasi 

akhir untuk mengklasifikasikan dua kategori: segar dan tidak segar. 

Hasil eksper1men menunjukkan bahwa model yang dikembangkan mampu 

mencapai akurasi 87,63%, menunjukkan bahwa EfficientNetV2 dengan transfer 

learning efektif untuk klasifikasi kesegaran ikan. Sistem ini dapat dimanfaatkan 

oleh pedagang ikan, industri perikanan, dan konsumen sebagai alat bantu untuk 

mengevaluasi kesegaran ikan. 

Kata kunci: kesegaran ikan, citra mata ikan, Transfer Learing, EfficientNetV2 
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ABSTRACT 

Fish freshness is an important factor in ensuring food quality and consumer 

safety. The assessment of fish freshness is commonly performed through visual 

observation of fish eyes, which is subjective and prone to inconsistency. Inaccurate 

freshness evaluation may reduce food quality and pose health risks. Therefore, an 

automated and objective method for fish freshness classification is required. 

This research applies a transfer learning approach using the EfficientNetV 2 

architecture to classify fish freshness based on fish eye images. The dataset was 

obtained from Mendeley Data and processed through image standardization, 

normalization, and dataset splitting into training, validation, and testing sets. The 

pretrained EfficientNetV2 model was fine-tuned by modifying the final 

classification layer to classify two categories: fresh and not fresh. 

Experimental results show that the proposed model achieved an accuracy 

of 87.63%, indicating that EfficientNetV2 with transfer learning is effective for fish 

freshness classification. This system can be utilized by fish traders, fisheries 

industries, and consumers as a supporting tool for evaluating fish freshness. 

Keyword: fish freshness, fish eye image, transfer learning, EfficientNetV2 
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