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INTISARI

Kerusakan jalan merupakan permasalaban infrastruktur yang berdampak
pada keselamatan pengguna jalan serta kelancaran mobilitas dan aktivitas ekonomi,
sehingpa diperfukan pendekatan identifikasi yang lebih cepat. konsisten, dan efisien
dibandingkan metode manual berbasis observasi wisual. Pendekatan berbasis
computer vision dengan arsitektur YOLO26 digunakan untuk mendeteksi berbagni
jenis kerusokan lallndlinm skiemn muhé:dmm menganalisis perbedaan
akurast deteksi antara model tanps sugmentasi dom defigan augmentasi pada
hﬁhng;.u kondisi visual. Fokus kajizn mencakup evaluasi skurasi model. analisis

akieristik deteksi antar kelas kerusakan, serta pengujian ketahanan model
pm'uhalmn kondisi citm melalui vmﬁn m visual seperti
pq'dmhm onentesi, pencahayaan, warng, don gangouan visusl, Hnﬁl pengujian
menunjukkan bahwa penerapan arsitektur YOLO26 mampu mengenali objek
kerusakan jalan multi-kelas dengan tingkat akurasi yang tinggi. kbususnya ketika
dikombinasikan dengan augmentasi data. Augmentasi terbukti memberikan
koniribusi signifikan terhadap peningkatan ketepatan prediksi. kelengkapan
deteksi, mteszlmhnngan performao antar kelas, yang tercermin dari peningkatan
nilai precision, recall, Fl-score, dan mAP pada berbagai ambang qu.L Selain itu,
au;_uﬂ!ﬁnn Jup berperan dalam meningkatkan konsistensi deteks dan ketahanan
el terhadap variasi kondisi visual, seperti perubahan orientasi, pencahayaan,
blur, dan warna, sehingga kesalahan lokalisasi dan klasifikasi dapat dikvrangi.
Meskipun p.m:la beberapa skenario masth ditemukan keterbatasan, terutama pada
model tanpa augmmlnsi dﬂ'l‘.ni mﬂﬂ;ﬂ:ﬁ m berukuran kecil, secara
keseluruhan hasil penelmun inl menegaskan I:l.'a.hwa sugmentasi dota meningkatkan
akurasi. stabilitas, dan keandalan YOLO26 dalam mendeteksi kerusakan jalan
multi-kelas serta memberikan dasar yang Kuat untuk pengembangan sistermn deteksi
pada penelitian selanjutnya.

Kata kuncl: deteksi kerusakan jalan, YOLO26, multi-kelas, augmentasi data,

akourasy
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ABSTRACT

Road damage is an infrastruciure problem that affects road wser safety as well as
traffic flow and ecomomic activities, highlighting the need for identification
approgches that are faster, more consistent, and mare efficient Han manal visual
inspection. This sty emplovs a computer vision-based approach using the
YOLO2S architeciure to detect multip  roited diamage in o mudii-class
for : between models

o varons visuad
. analvsix

hitecture is capahle of revognizing multi-cl
cases in precision, recall, Fl-scare) o
I_.anmurr, m@mml‘nﬂ‘uﬁ:n&mex :

] assification errors.
~especially for the non-
te pyverall findings confirm
: it and reliohiling of YOLO26
il o eaid elisogs e libcsTon il et if by fowndntion fiir Jarthes
development of automated road inspection systems.
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