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INTISARI

Perubahan pola konsumsi masyarakat yang cenderung mengarah pada
makanan tinggi kalori, gula, dan lemak meningkatkan risiko penyakit tidak
menular. Oleh karena itu, penelitian mi bertujuan untuk mengklasifikasikan
makanan ke dalam kategori sehat dan tidak sehat berdasarkan kandungan nutrisi
meugguualmpendulmtmmclumlenmmg

Random Forest dan Gradient
-u.—l data Iﬂhllih.l'l ﬁﬂnu‘li‘,
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ABSTRACT

Changes in dietary patterns characterized by high comsumption af calarie-
. sugar- and fat-rich foods increase the risk of mon-communicable diseases,
Therefore, thix study ainis o claxsify foudy into healthy and snhealths cotegories
hased on nuiritional content using o machine fearming approach.
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