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INTISARI

Perkembangan teknologi yang pesat telah mendorong transformasi digital
di berbagai bidang, termasuk sektor keuangan. Saat ini, lembaga keuangan semakin
bergantung pada data untuk mendukung proses pengambilan keputusan. terutama
dalem pemberian pinjaman. Risiko kredit menjadi salah satu aspek penting vang
harus diperhatikan, karena kesalahan ﬁﬁm m;ulm kemampuan nasabah dapat
menyehabkan mgu.ﬂml kredit_macet. l:m pembayaran, suku bunga tinggi
dan kerugian ﬁhﬂlﬁﬂ yang signifikan. Oleh ‘sebab itu, diperlukan metode yang
mampu klasifikasi risiko kredit nasabah secarn lebih akurat dan efisien.

 Penclitian ini bertujuan untuk membandingkan kinerjs algoritma yaitu
Mwm Forest dan XGBoos! dalam mﬂ!ﬂﬂ:ﬂiw kredit nasabah
mmyahmi vesiko atau tidaknya. Dataset yang digunskan ﬁ;nmhhdluplaﬂhm
Kaggle, yang memuat atribut-atribut penting seperti pendapatan, usia, masa kerja,
kepemilikan rumah, jumlah dan nilai pinjuman, juan pinjama, MMM
jpendapatan terhadap pinjaman. Tahapan penelitian meliputi EDA, pre processing
data, MMEI tuming hyperparameter. evaluasi kmm]n mﬁggunak:m
confusion matrix dan metrik akurasi, precision, rﬁ:ulhm il-q;ura serta tahap
deployment berbasis streamlit.

Hasil penelition menunjukkan bahwa model XGBoost menghasilkan
performi Hﬂﬁ.mwmr 92,7396, :m-;:nleh Random Forest
Mmmmsz% sml]nhm'fmuaﬂ ini menunjukkan
bahwa metode klasifikasi berbasis machine Ir.ummg‘-nﬁ&llf dalom memprediksi
risiko kredit nasabah. Hasil penelition ini dihampkan dopat dimanfaatkan oleh
lembaga keuanpan sebagal sistem pem:lutung keprurusan dalam meningkatkan

ketepatan evaluasi risiko kredit secara data-driven, serta menjadi referensi bagi
penelitian selanjutmya.

Kata kuncl: Resiko Kredit, SVM., Random Forest, XGBoost, Klasifikasi
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ABSTRACT

various sectors, including the financial industry. Today, financial institutions
increastngly rely on data to support decision-making processes, particularly in
credit lending. Credit rivk is-a critical aspect that must he carefully considered, as

ErrorE i asSesting o

learming-hased classification meth @ far predicting customer credit
risk. The rexulits of this v are expec rt financial institutions in
diveloping dota-driven decision support systems fo improve credit risk evaluotion
accuracy and to serve as a reference for future research.

Keyword: Credit Risk, SVM, Random Forest, XGBoost. Classification.
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