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INTISARI

Hipertensi adalah kondisi jangka panjang yang sangat umum dan secara
signifikan berkontribusi terhadap masalah kardiovaskular, sehingpa identifikasi
dini menjadi tindakan pencegahan yvang penting. Penclitizn inl mengevaluasi
efektivitas tiga algoritma boosting, eXtreme Gradient Boosting (XGBoost), Light
Gradient Boosting Machine (LGBM). dan CatBoost dalam memprediksi risiko
hipertensi, Dataset yailjhtersedin_sSoARe BUBIIE Jang terdiri dari 4363 sampel
digunakan, diikufi dengan pwdﬂ,ﬂfﬂl‘.ﬁ ﬂm;mlaiul melode voting
yang mengintegrasikan Bl:mb, Recursive Feature Elimination (RFE) dan
SelgetKBest, serta Mﬂ! ketidakseimbangan hh:meﬂmlpﬂcm Synthetic
M Cver-sampling Technique (SMOTE) dan m Synthetic Sampling
Approach (ADASYN), Model-model tersebut juga mﬁﬂhhmulmcialm
uwmerpmler dengan GridSearchCV dan Repented Stratified K- Fold
Crass Validation. Hasil evaluasi menunjukkan ketiga aignnmmﬂﬁthm
puan prediksi yang kuat dengan CatBoost menjadi terdepan, dengan akurasi 0.992,
precision 0,992, recall 0.992, FI score 0.992 dan nilai ROC AUC ﬂ.‘i"}ﬂ'}. Analisis
m,&mm_[ugn memvalidasi CatBoost memiliki jumlah _misu{ﬂ_ﬂ_ﬁcalinn
paling renduh dibandingkan XGBoost dan LGBM. Selain it pencaunsan SHaply
Additive exPlanations 1SHAPI untuk mlcrpretnbtﬁh‘mﬂ menyoroti bahwa
Iaktﬂ'mw ]:'ndlkm risiko hipertensi Hnlnhhi‘.nnandamh.
indeks massa mmﬂﬂhﬂdmmmg kadar trighsen
da, usis dan kadar kolesterol, yang  selaras dengan pengetahuan medis yang telah
mapan. Untuk mmfas:lm Wmm m model dengan performa
terbaik dllmplﬂmenlaslkmr ke dalam antarmuka website yang ramah pengguna,

memungkinkan pengguna memprediksi risiko hipertensi secara interaktif. Temuan

ini menggambarkan bahwa algontma boosting teratama CatBoost yang
menawarkan metode. moachine leaming dengan  akurat, andal dan dapat
diinterpretasikan untuk membangun sistem prediksi nsiko hipertensi.

Kata kunei : Hipertensi. Prediksi, LGBM, SMOTE, Seleksi Fitur
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ABSTRACT

Hypertension is o long-lasting condition that is highly prevalemt and
significantly contributes to cardiovascular issues, making early identification a
criciol preveniive action. This research cvaluates the efficacy of three boasting
algorithms, cXtreme Grodiem Boosting (XGBoosy, Light Gradient Boosting
Machine (LGBM), and of 4.363 s _emplayved, followed by data

A " wid that intezrates Boruta,
. ax addressing ofass

pdy marss index
ceride le vels, age, amd
powledee. To facilitate

tewd imto a user-friendly
website interfuce, allo ‘ r o risk interactively.
These findings illustrate that ﬂ .m',g'pﬂ iﬂﬂy CatBoost, offer an
accurate, dependable, and interpretable machine learning method for creating
hypertension risk prediction systems,

Keywords - Hypertension, Prediction, LGBM, SMOTE, Feature selection
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