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INTISARI

Penelitian ini dilatarbelakangi oleh banyaknya data teks yang dihasilkan
pengguna media sosial X, sementara informasi demografis seperti jenis kelamin
tidak selalu ditampilkan secara terbuka. Kondisi ini menyebabkan identifikasi
karakteristik pengguna menjadi sulit dilakukan secara langsung. Oleh karena itu,
penelitian ini bertujuan untuk mengklasifikasikan jenis kelamin pengguna
berdasarkan teks cuitan menggunakan pendekatan Natural Language Processing
dan machine learning. Dataset diperoleh dari Kaggle dengan jumlah awal sekitar
20.000 data, kemudian dilakukan penyaringan dan pelabelan ulang hingga
diperoleh 1.026 data yang terdiri dari 456 data perempuan dan 570 data laki-laki.
Tahap penelitian meliputi pra-pemrosesan teks, ekstraksi fitur menggunakan TF-
IDF, serta pemodelan menggunakan algoritma Logistic Regression, Random
Forest, dan Support Vector Machine. Evaluasi dilakukan menggunakan K-Fold
Cross Validation dengan metrik accuracy, precision, recall, dan Fl-score. Hasil
penelitian menunjukkan adanya perbedaan pola bahasa antara pengguna laki-laki
dan perempuan yang dapat dimanfaatkan dalam proses klasifikasi. Algoritma
Support Vector Machine menghasilkan performa terbaik dengan akurasi rata-rata
89,76%. Penelitian ini diharapkan dapat dimanfaatkan dalam pengembangan sistem
analisis pengguna media sosial, pemasaran digital, serta penelitian lanjutan di

bidang analisis teks.

Kata kunci: klasifikasi gender, teks media sosial, TF-IDF, machine learning,

Support Vector Machine
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ABSTRACT

This research is motivated by the large amount of textual data generated
by users on the social media platform X, while demographic information such as
gender is not always displayed openly. This condition makes it difficult to directly
identify user characteristics. Therefore, this study aims to classify user gender
based on tweet text using Natural Language Processing and machine learning
approaches. The dataset was obtained from Kaggle with an initial size of around
20,000 entries, then filtered and relabeled to produce 1,026 samples consisting of
456 female and 570 male data. The research stages include text preprocessing,
feature extraction using TF-IDF, and classification modeling using Logistic
Regression, Random Forest, and Support Vector Machine algorithms. Model
evaluation was carried out using K-Fold Cross Validation with accuracy,
precision, recall, and Fl-score metrics. The results show that there are
differences in language patterns between male and female users that can be
utilized in the classification process. Among the tested models, Support Vector
Machine achieved the best performance with an average accuracy of 89.76%. This
research is expected to be useful for social media user analysis systems, digital

marketing applications, and further research in text analytics.

Keyword: gender classification, social media text, TF-IDF, machine

learning, Support Vector Machine
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