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5.1 Kesimpiilan

Penelitian ini membuktikan bahwa model algoritma IndoBERT baik dalam
klasifikasi emosi dibandingkan GRU. Evaluasi menunjukkan IndoBERT memiliki
akurasi lebih besar 0L80 karena model mampu memabami konteks bahasa,
sementara GRU menunjukkan akurasi 0,65
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HDBSCAN mampu membentuk  clusier  berdasarkan  kemiripan
komentar schingga proses pelabelan dapat dilakukan setelah clustering,
yaitu dengan memben label secara manual pada tiap efuster berdasarkan
makna dominan yang muncul pada hummtar di dalammnya. Hasil
clistering juga memmjukkan adanvs proporsi dlta}rung teridentifikasi

-sebagai noise (-1) sehesar sekitor 9.70% dari total data, yong berarti

sebagian komentar tidak cukup mirip dengan cluster manapun dan
dianggap scbagai data yang tidak membentuk knlnmpuk-m Jelas.
Proporsi noise ini memberikan gambaran bahwa data komentar memiliki
varingi yang tinggi, sehingpa tidak selurubmys-dapal dikelompokkan
secara rapi oleh algoritma clistering. Nﬂnnm..l:hhi neise tersebut tidak
herarti salah dan data noise tetap akan diberi label emosi secsra manual,

Perbandingan kinerja IndoBERT dan GRU dalam klasifikasi emosi
Berdasarkan evaluast pada data, IndoBERT menghasilkan performa
lebih baik dibending GRL, IndoBERT mencapai akurasi 0,8095 dengan
Fl-seore maera 07107, sedangkan GRU mencapai akurasi 0,6532
dengan Fl-score macro 0.5321. Keunggulan IndoBERT menunjukkan
bahwa model rronsformer pretrained lebih efekif dalam memahami
konteks kalimat dan variasi bahasa informal, sehingga prediksinya lehih
konsisten pada berbagai kelns emosi. Sementara itu, GRU performanya
lebih rendah karena keterbatasan dalam menangkap konteks yang
komplcks, schingga Ichih mudah keliru pada komentar yang ambign atau
mermiliki makna lersiral.
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5.2 Saran

Penelitian berikutnyva disarankan uniuk analisis emosi pada komentar

youtube yang bersifat ambigu.

. Memperluas jenis komentar dan konteks, misalnya dalam bahasa daerah
agar model lebih adaptif pada ragam bahasa di media sosial.

2. Penguoatan distribusi kelas agar model tidak memprediksi emosi yang
salah dengan mempertimbangkan pendekatan multi label,

3. pembersiban teks bisa dibuat lebih hati-hati agar kata penting seperti
“tidak/nggak™ atau penckanan “bungettt” tetap terbaca oleh model,

4. Performa klasifikasi mmsih dupat ditingkotkan denpan  ekspetimen
lanjutan seperti penyesuaian hyperparameter seperti leaming rate, harch
size, epock, pengeunaan regularisasi dropowt, early stopping, scria
eksplorasi arsilektur lain atau ensemble untuk memperoleh hasil vang
tebih stabil dan akurat.

5. Pepelitian selanjutnya dapat membandingkan performa dengan model
lnin  vang lchih spesifik untuk  teks media  sosial,  misalnya
IndoBERTweer, atau  model  fansformer  lain  vang  televan,
Perbandingan ini dapat membantu mengn‘.aﬁui -apakah model vang
ditatth pada data “meetvhori-fexr™ lehih uﬁkﬁf dalam memahami
bahasa informal, singkatan, dan gava penulisan kementar di platform
sepert] YouTube.
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