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INTISARI

Penyakit jantung merupakan salah satu penyebab utama kematian di dunia,
termasuk di Indonesia. Deteksi dini vang akurat menjadi tantangan penting karena
kesalahan klasifikasi, khususnya false negative, dapat berdampak serius terhadap
keselomatan  pasien. Model klasifikasi b-erhnsls machine fearming banyak
digunakan untuk membantu proses: disgnosis,
bergantung pada Wﬂii Wmm dlgunah:nn Model hassling

yang tidak dioptimasi berpotensi kinerja yang kurang optimal,
temhmﬁﬂ-mndﬂﬂpﬂﬂﬂ?ﬂﬁ'bmm&mmnﬂﬂ M‘ahljanlung

Penelitian ini bertujuan untuk meningkatkan kiniers model klasifikasi
o, : jimt“ug menwu ﬂlgﬂl’ltﬂlﬂ Lpgm ‘ : Iailll optimasi

is, namun performanya sangat

:rahn mﬁﬁumu RandomizedSearchC'V,  dan a*adm
m-cnw skema erovs-validation. Evalussi model dilakikan 'Bmlﬂﬁﬂm
mtnk Accwracy, Precision, Recall, Fl-Score, dan ROC-AUC m itu,
pendckatan Explainable Ariificial Intelligence (XAl menggunaken SHAP (SHapley
Addivive Mﬂnﬂﬂmﬂ diterapkan untuk mengmterm kepulmm model
secara global dan lokal.

H.'l.il.[puml.ll:.mmmun’uﬁln ‘hahwa optimasi fyperparamister mampu

8 wisusaya pada metik Reeulf sebesar 5.43% dan
'. mudelb-dlﬁmm demikian, tcl]adl

0,62%, lnte:pmasusmn_"j_'_ R

k ";mmwma seperti 5T Slope pada
EKG dan Chest Pain Type memlllh peﬂE;nmh dominan terhadup prediksi model,

serta menunjukkan konsistensi dengan pengetahuan medis.

Kata kunel: Penyakit Jantung, Logistic Regression, Hyvperparameter Tuning,
SHAP. Machine Learming

xVi



ABSTRACT

Heart disease is one of the leading couses of death worldwide, inclading i
Indonesia. Early and accurate detection is a critical challenge, as misclassification
particelarly false negatives can have serious conseguences Jor patient safef.
Machine learning—bhased classification models are widely used 1o support medical
diggnoxic;  however, their m ¢
lyperparameter oo
suboptimal results,

with establisked medical

Iq.mrﬁ: Hears Disease, Logistic Regression, Hyperparameier Tuning, SHAP
Machine Learning
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