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INTISARL

Penelition ini membahas klasifikasi tumor ok pada citrn MRI yang
menjadi tantangan karena kesamaan karakteristik visual antar kelas tumor. Studi ini
bermaksud mengounakan arsitektur convolutional neural network (CNN) ringan
sebagai ekstraktor fitur vang dikombinasikan beberaps  algoritma
pembelajaran mesin untuk klasifikasi multikelas. MobileNetV2 dan EfficientNetBO

I yang
niakmuﬂibiaspudammmn

BiciontNetB0, Mackine learning, Lightweight, VY

XY



ABSTRACT

Brain tumor classification in MRI is complicated by the similarity of
imaging features across multiple tumer classes.  Thiv strdy evaliwates the use of
lightweight convolutional nenral metwork fCNN) architectires os feature exiractons
combined with machine _l'mmﬁtg classifiers  for mufti-class  classification.
MobileNetV2 gnd  EfficientNetB0 were wsed to extract fived-fength  feature
wmmmﬂ:am wiwﬁm:ﬁen elassified ulgSuppuﬂ Fector Machine {SVM),
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