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INTISARD

Kesulitan dalam melacak nuinisi secara manual memicu kebutuhan akan
sistem deteksi makanan otomatis. Namun, makanan Indonesin menghadirkan
tantangan yang sulit untuk dikenali karena adanya kemiripan visual antar jenis
makanan dan gaya penyajian yang bervariasi. Penelitian ini mengkaji dua model
deep learning dengan pendekatan }-‘W;MYQLU\'E. vang dikenal cepat dan
efisien, serta Fastér R-CNN, yiing dikenal memiliki akurasi tinggi. Tujuannya
adalah untuk menemukan model Ilﬁ:lﬂik vang  dapat diﬁnylementas:l:an pada
perangkat seluler. Penelitian ini menggunakan metode pengujian yang ketat dan
m:ﬁl mltnkﬂw perbandingan Mﬂl H;ltastl publik berisi

=5

tﬂﬁmﬁu dari Roboflow digunakan dalam ﬂnﬁhi.w:wm'l distribusi
kelas yang Hdak merata, pembagian gambar dilakukan meng o n. mefode
Stritified Rundom Sampling. Sebelum tahsp pelatihan, gnmhudhhﬁwuma

menggunakan metode fetterfor untuk mempertahankan rasio aslinya dan dilakukan
lﬂnﬂlﬂhﬁh.ﬂﬁm piksel. Kedun model dilatih dengan jumlah epoch yang sama
(100) dan menggunakan oprimizer yang sama (SGD) guaa-menjamin perbandingan
yang setarn. Hasil penelitian menunjukkan bahwa YOLOVE berkinerja lebih baik
di semun aspek. Model ini mencapai akurasi m—".P@ﬁM BB 6% dan presisi
mmgj ‘sebesar  62,0%. sementara Fnﬁﬁ: m :':ﬁ'mg-masjng
memperoleh 85.5% dan 33.6%. YOLOVS jugn 'ahgglﬂ dalam sensitivitas atau
Recall, mencapai 87,7% dibandingkan 61,7% pada Faster R-CNN. Skor F1, yang
menyeimbangkan pre:sasl d:u:t mﬂn ﬂ'.u, t-t.'n;ﬁﬂ: m 84,00 untuk YOLOwvE
dan 72% untuk Faster R-CNN. MMWWMW file. YOLOVE jauh
lebih unggul. Model ini beroperasi dalam waktu 13,5 ms dengan ukuran file 21.5
MB. yang menjadikannya 7.7 kali lebih cepat dan 7.3 kali lebih kecil dibandingkan
Faster R-CMN. Berdasarkan hasil tersebut, YOLOvE merupakan pilihan terbaik
untuk pengembangan sistem pelacakan nutrisi berbasis seluler.

Kata kumel: Deteksi Makanan, Objek Deteksi, YOLOvE, Faster R-CNN.
Convolutional Meural Network.
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ABSTRACT

Difficuitios in manually fracking murition lead o the need for automatic
Sood detection spstems, Heowever, fndonesian food presemts tough challenges 1o
recognize hecause similar-looking foods and different serving styles make it hard.
This study feoks at twe decp Tearning maodels that follow different approaches:
YOLOWE, which ix known for being fas git, and Faster B-CNN, which i

afe _f_

uracy and sensitivity, is §4.0% fo
ol and sizes FOLOVS is mu

cnaller than Faster
Based mutrition racking systems.

Keyword: Food Deiection. Ohject Detection, YOLOWS, Faster R CNN
Comvalutional Newral Netwaork.
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