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INTISARI

Pertumbuhan penduduk dan pembangunan infrastruktur di Kota Bandung
menyebabkan meningkatnya kebutuhan hunian serta menyebabkan varasi harga
rumah yang signifikan antar wilayah. Harga rumah dipengaruhi oleh berbagni
faktor seperti lokasi, luas tanah, luas bapgunan, dan jumlsh kamar. sehingga
penentuan harga secara manual serugbem subjektif. tidak konsisten. dan
kurang efisien. Kondisi mi herchnm&yﬁhimﬁlmmwmkat pengembang,
maupun agen propert! dalam memperoleh estimas: harga rumah yang akurat dan
objektif.

‘Penclitian ini mﬂm algoritma Support r...-m Begression (SVR)
untuk memprediksi hargs mmah di Kota Bandung dengan membandingkan tiga
nMﬁnw: ameter ll:um'ng yaitu Grid Searci, nmﬁu mmaln,ﬂuwn'un
Upﬁnﬁuﬂm berdasarkan nkurasi dan efisiensi komputasi. Proses mhpa
ml@.ﬁ pﬂ!gnnpulun dan pemrosesan data. pembagian datn latih dan dita wji.
mrwm validasi silang, serta evaluasi performa model menggunakan metrik

Mean Squared Erpor (MSE), Root Mean Squared Errar (RMSE), dan R Squared
[ﬂ}'} serin waktu knmpumsi
‘Hasil penelitian menm:gukka.n balwa mul:p*

Search m@mmﬁd R tertingy

paling hﬂ-j‘!ﬂ;‘ﬁ'ﬁﬂ 7 lhlﬂ. Hﬂpdum Fm@mﬁﬁkﬂn nilai yang hampir
sama yaitu 0.7631 dengnn wakiy kunmumsl hljﬂ;m 2 menit 17 detik, dan
enghasilkan nilai EIH.'?EIS dengan waktu 2 menit 23
detik. Pado data uji d:stean Random Search menunjukkan performa terbaik
dengan nilai R® 04458, lebih baik dibandingkan Grid Search dan Bayesian
Optimization. Secara keseluruhan, Random Search memberikan hasil terbaik antara
prediksi dan efisiensi komputasi untuk prediksi harga rumah di Kota Bandung.

Bayesian Optimization

Kata kunck: Support Vector Regression, Hvperparameter Tuning, Grid Search,
Random Search, Bavesian Optimization
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ABSTRACT

Rapid population growth amd infrastructiure developmeni in Bondung City
have increased housing demand and resulted in significant variations in fouse
prices acrosy regions. House prices are -‘r;.!?ummi by varions factors, including
location, fand orea, building size, and mumber of rooms, making manwal price
extimation  subjective, inmﬁfai'm v fent. This condition  creates

splitting the dataset into training amd testing
:mmmw mfng.umufq

data, Random b duummﬂu . with an R valwe af
04458, vuiperforming G mization. (herall, Random
Search provides the best bm’ [ and computational
efficiency for house price prediction in Bandung City.

Keyword: Support Vector Regression, Hyperparameter Tuning, Grid Search,
Random Search, Bavesian Qptimization.
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