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INTISARI

Kondisi keschatan mulut seperti karies gigt, kalkulus (karang pgig).
gingivitis (radang gusi), dan lesi (luka) terbuka mempakan masalah kesehatan
global yang lazim terjadi dan membutuhkan deteksi dini vang akural untuk
mencegah komplikasi lebih lanjut. Metode disgnostik konvensional seperti inspeksi
visual dan analisis radiografi secara manual sering kali bergantung pada penilaian
subjektif. Hal imi berpotensi menyebabkan inkonsistensi, keterlambatan
pengobatan, dan membalam I!kSE.'S. W& wilayah yang kurang terlayani,
Penelitian ini mengusulkan ": i kema_klasifikasi cerdas untuk
mendeteksi penw citra. introoral. Fitur mendalam diekstraksi
menggunakan: II\@RG, hﬁﬂldm diikuti, dengan  klasifikasi
men ! : ﬁmtmmg. Iemtﬂsm XGBoost, dan
K—Nan:ul nghhﬁ'ﬁ angkah prapemrosesan mulwp augmentasi  citra

enaml ) untuk pﬂt}rﬂnﬂ:pgm:ke!as. dan normalisast
iuhrummnﬁuﬂﬁ’hdmeumpmm erting, vty sebesar 92.9%,
oleh XGBoost dan LightGBM dengan akurasi sebesar 91.3%. Dengan
K-Fold Cross-Validation. algoritma K.NN menunjukkan peningkatan
nl'fﬂm bingga 91.24%. Hasil ini mengindikasikan bahwa algoritma KNN
nmpu.wmm masalah generalisasi  dalam  klasifikasi, Temuan  ini
itkan bahwa fitur yang diekstraksi menggunakan CNN dan kemudian
dﬁ]nﬂﬂﬂﬂlﬂ.ﬁangu algoritima Machine Leaming. dapat meuj'e!iini:mﬂiumuf
yang terukur (skalabel) dan efektif dibandingkan dengan prakiik diagnostik
konyvensional. f.H: karena itu, algoritma Pembelajaran-Mesin menunﬂ#n hasil
mtw'[hn dalam klasifikasi penyakit gigi.

Kata kuncl: Convolutional Newrnl Networks, Klasifikasi Penyakit Gigi,
cie 0, Machine Learning, SMOTE.
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ABSTRACT

Oral health conditions such as dental caries, calculus, gingivitis, and nlcers
are prevalent globally and require accurate earfy defection o prevent furiher
complications. Traditional diagnostic methods such as visual inspection and
inconsistencies, defaved treatment, and limited accessibility, particulardy in
underserved areas. Thiv study proposes an intelligent classification framework for
dmrdﬂmeﬂzmnmbaﬂdrrH| ex, Deep features were extracied
nriugEfﬁcImﬂ'h’etﬂ'ﬂ ntfove ! ; ﬁ:uﬂmdchmefmm‘ng
algorithms, inclid X ; . i

il ﬂmﬁmmﬂm#m! :
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