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INTISARI

Penyakit daun pada tanaman merupakan ancaman serius bagi produktivitas
pertanian, schinggs memerlukan sistem indentifikas yang akurat dan efisien untuk
penanganan  tepat waktu. Peneliian ini mengusulkan pendekatan yang
memanfastkan ekstraksi fitur dan transfer learning ResNet50 dan dikombinasikan
dengan nlgoritma machine leamning untuk mengenoli 38 class daun tanaman,
termasuk kategori sehat dan sakil. Setiap gambar diubah menjadi vector fitur
berdimensi 2048, ditkuti dengan. normalisasi dan  pengurangan  dimensi
menggunakan Analisis Kompones Utama (PCA). Untuk mengatasi masalah
kelidﬂksmmbnngﬁw dalum dataset, dilakukan Rondom Undersampling untuk
memasnkan_ Mﬂm kelas. Sebelss model machine
learni - | engy K-Fold C’i‘bﬁ;&hduhun akurasi,
prosisi, recall, Fi m&m JC score. Hasil mentnju hahwa algoritma
S‘ﬂﬂ{ mﬂpm %‘Rﬂ? dengan aku:asl,ﬂ;ﬁﬁig. dlll:nii oleh Logistic
Regn i 33%, dan LightGBM deng L akurasi 96.25%.

l tersebut menunjukkan kemampuan generalisas kuat dalam
multi kelas, sementara algoritma seperti AdaBoost MMWS:II:;EE
akurasi yang lebih rendah. Analisis perbandingan akurasi mmmljlﬂn

menunfukkan scberapa kust model bekerja serta apakah model
g atou tidak. Temimn ini menekankan potensi penggunaan model CNN
ined | ekstraktor fitu lalu digabungkan dengan model klasifikasi
e ﬂhﬂmkﬂn hasil yang lebil baik dalam menyelesaikan masalah
L yang rumit. Untuk peneltianberikuinya, dis

e Fa

Wﬂﬁiﬂﬂm vang lehih besar dan beragam agimp lehib akurat dan
lebih mewakili kondisi nyata, serta imtegrasi metode yang diusulkan ke dalam

p[ﬁﬁﬂ:m diagnostik yang mudah diakses ntuk menduking pertanian presisi dan
mwu:m pemantauan kes:ehuﬂu tanaman.

nder-Sampling, Pre-

Xy



ABSTRACT

Plant leaf diseases pose o significant threat to agricultural productivity,
necessitating accurate and  effivient identification svstems for  Hmely
imtervention, This  study proposes an approach et leverages decp  feanire
extraction wring o pretoined Hﬂﬁﬂjﬂmadd combined withmachine learning
afgorithms fo recognize 38 classes of plant leaves, including both healthy and
diseaxed catepories. Each imuage was_transformed into o 2048-dimensional
feature vector, _ﬂ?ﬂﬂll-‘!r_:_f by narmalizag dimensiomality reduction uxsing
Principal Compong e ixsue of class imbafance in
the dataset, randg o Seature fevel to ensure
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