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INTISARI

Penelitian ini melakukan analisis komparatif untuk mengukur dan
membandingkan kinerja dua arsitektur Convolutional Neural Network (CNN),
yaitu EfficientNet V2 B0 dan MobileNet V3 Large. Untuk mempercepat proses
pelatihan, penelitian ini mengimplementasikan teknik transfer learning dengan
menggunakan dataset citra candling telur publik dari platform Roboflow. Kinerja
kedua model dievaluasi berdasarkan dua kategori utama. akurasi klasifikasi dan
efisiensi pada perangkat mobile.

Hasil evaluasi menunjukkan bahwa EfficientNetV2B0 mencapai akurasi
yang jauh lebih unggul dengan nilai accuracy 98%, F1-Score 0.9773, dan AUC
0.998. Di sisi lain, MobileNetV3Large mencatatkan akurasi yang lebih rendah
sebesar 86%, F1-Score 0.8637, dan AUC 0.931. Namun, dalam hal performa di
perangkat mobile, MobileNetV3Large terbukti lebih efisien dengan ukuran model
TF Lite hanya 13.73 MB dan kecepatan inferensi rata-rata 8.7 ms. Sebagai
perbandingan, EfficientNetV2B0 memiliki ukuran model TF Lite 25.35 MB dan
kecepatan inferensi 26.7 ms.

Hasil penelitian mengonfirmasi bahwa EfficientNetV2B0 menawarkan
akurasi tertinggi, sementara MobileNetV3Large memberikan keseimbangan
terbaik antara akurasi yang cukup dengan efisiensi yang baik, menjadikannya
lebih cepat dan ringan untuk implementasi pada aplikasi Android. Aplikasi yang
dikembangkan diharap dapat menjadi solusi praktis dan akurat bagi para peternak
bebek untuk menekan potensi kerugian, dan mempermudah proses penyortiran

telur tanpa memerlukan keahlian khusus.

Kata kunci: Klasifikasi Citra, Deep Learning, EfficientNet, MobileNet,
Kesuburan Telur Bebek, Aplikasi Android, Candling.
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ABSTRACT

This study conducted a comparative analysis to measure and compare the
performance of two Convolutional Neural Network (CNN) architectures:
EfficientNet V2 B0 and MobileNet V3 Large. To accelerate the training process,
this study implemented transfer learning techniques using a public egg candling
image dataset from the Roboflow platform. The performance of both models was
evaluated based on two main categories. classification accuracy and efficiency on
mobile devices.

The evaluation results showed that EfficientNetV2B0 achieved
significantly superior accuracy with an accuracy of 98%, an I'1-Score of 0.9773,
and an AUC of 0.998. Meanwhile, MobileNetV3Large recorded a lower accuracy
of 86%, an FI-Score of 0.8637, and an AUC of 0.931. However, in terms of
performance on mobile devices, MobileNetV3Large proved more efficient, with a
TF Lite model size of only 13.73 MB and an average inference speed of 8.7 ms. In
comparison, EfficientNetV2B0 has a TF Lite model size of 25.35 MB and an
inference speed of 26.7 ms.

The results of this study confirm that EfficientNetV2B0 offers the highest
accuracy, while MobileNetV3Large provides the best balance between sufficient
accuracy and good efficiency, making it faster and lighter for implementation in
Android applications. The developed application is expected to be a practical and
accurate solution for duck farmers to reduce potential losses and simplify the egg

sorting process without requiring specialized expertise.

Keyword: Image Classification, Deep Learning, EfficientNet, MobileNet, Duck
Egg Fertility, Android Application, Candling.
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