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INTISARI

Seiring dengan pesatnya kemajuan teknologi kecerdasan buatan, khususnya
pada domain decp learning, pembuatan video deepfake kini telah mencapai tingkat
realisme vang sangat tinggl. Fenomena ini menciptakan tantangan baru bag sistem
keamanan digital, karena metode deteksi konvensional vang hanya mengandalkan
analisis artefak wvisual permukaan mulai kehllangan efektivitasnya  dalam
mengidentifikasi manipulasi yang haluse Penelitian ini mengusulkan sebuah
pendekatan  inovatif untuk J:mmdetath despfuke pada video wajah dengan
mengalihkan fokus pada analisis anomali fisiologisyang sulit ditiru oleh mesin,
vaitu sinyal remate photopleshysmography (fPPG) don pola kedipan mata manusia.

Sinyal rPPG dickstraksi s :Em—hml:k melalui | mga:mla.n terhadap
variasi mikroskopis intensitas ca padn area kulit waizh men kanal
hum ﬁvn‘n rhrmnﬁ;}_, m ‘dinamika kedipan mata dianalisis secara
) _.{Eﬁﬁlmsdﬂﬂms

s wakan lh pusus Ml e
Face M Untuk menangkap ketergantungan dari data tersebut,
p@ﬁﬁm mi menernpkan mode! pembelajaran men MMWHI
arsitektur CNN-BILSTM digunakan untuk mmgk]aslﬂhﬁﬁﬂl 1PPG,
sedangkan mode! BiGRU diimplementasikan untuk mng-lmﬂ!fﬁ!miﬁmn
mlm.ﬂﬁﬂpﬁqujmn menunjukkan babwa integrasi fitur fisiologis dan biametrik
imi terbukti efektif dan tangguh dalam membedakan antara video wajah asli dengan
% ﬂwilmla:u deepfake, sehingga memberikan koniribusi penting bagi
Mm\'enfkmkmﬂmgg'lndmdl maum

Kata kuncl: Deepfake, rPPG, Kedipan Mata, Deep.{.mfﬂﬁg
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ABSTRACT

Along with the rapid advancement of artificial intelligence, particufarly in
the damain aof deep fearning, the creation of decpfoke videas has reached an
exceptionally igh level of realism. This phenomenon pases new challenges for
tigrtal security systems, asx comvenfional detection methods that rely solely on
surface viswal artifoct analvsis ove increasingly losing their effectiveness i
mkntﬁﬁumsubﬂemmuh:m This re; prapases an innavalive approgcok

¥ ; to replicate, specifically

eywar - m rPPG. Eyve B:'mi:mg Deep
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