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INTISARI

Penggunaan smartphone yang semakin meningkat telah menimbulkan kekhawatiran akan
dampak negatif yang ditimbulkan, terutama terkait kecanduan pengguna. Identifikasi tingkat
kecanduan smartphone menjadi penting untuk mencegah masalah kesehatan mental dan
produktivitas. Dalam penelitian ini, dikembangkan sebuah model machine learning untuk
mengklasifikasikan tingkat kecanduan pengguna smartphone. Data yang digunakan berasal
dari survei yang mengukur pola penggunaan smartphone, perilaku, dan faktor psikologis
terkait. Untuk meningkatkan performa model, dilakukan optimasi feature weighting yang
bertujuan menyesuaikan bobot fitur-fitur yang relevan terhadap prediksi kecanduan.
Beberapa algoritma machine learning seperti Support Vector Machine, K-Nearest Neighbor
dan Random Forest digunakan dalam eksperimen untuk menentukan model terbaik. Hasil
penelitian menunjukkan bahwa optimasi feature weighting mampu meningkatkan akurasi
prediksi secara signifikan. Model yang dihasilkan mampu mengklasifikasikan tingkat
kecanduan pengguna smartphone dengan akurasi yang tinggi, sehingga dapat menjadi alat
yang efektif untuk mendeteksi potensi kecanduan. Temuan ini diharapkan dapat memberikan
kontribusi dalam penanganan masalah kecanduan smartphone melalui pendekatan teknologi

yang berbasis data.

Kata Kunci: Kecanduan Smartphone, Machine Learning, Klasifikasi, Feature Weighting,
Optimasi
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ABSTRACT

The increasing use of smartphones has raised concerns about its negative impacts,
particularly regarding user addiction. Identifying the level of smartphone addiction is crucial
to prevent issues related to mental health and productivity. This study develops a machine
learning model to classify the levels of smartphone addiction. The data used comes from
surveys measuring smartphone usage patterns, behaviors, and related psychological factors.
To enhance the model's performance, feature weighting optimization is applied, aiming to
adjust the weight of relevant features for addiction prediction. Several machine learning
algorithms, such as Support Vector Machine, K-Nearest Neighbor, and Random Forest, are
employed in the experiments to determine the best model. The results show that feature
weighting optimization significantly improves prediction accuracy. The resulting model
effectively classifies the levels of smartphone addiction with high accuracy, making it a
valuable tool for detecting potential addiction. These findings are expected to contribute to

addressing smartphone addiction issues through data-driven technological approaches.

Keywords: Smartphone Addiction, Machine Learning, Classification, Feature Weighting,
Optimization
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