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INTISARI

Persaingan yang ketat dalam lanskap e-commerce Indonesia menghadirkan
tantangan signifikan bag para penjual dolam meramalkan kinerja produk.
Penelitian  ini menawarkan kontribusi unik dengan secara sistemabis
membandingkan tujuh algoritma klasifikasi machine fearming untuk memprediksi
kesuksesan produk di tiga platform terbesar di Indonesia: Shopee, Tokopedia. dan
Lazada. Tujuan utamanya adalah untuk Mldmhﬁkﬂﬂ algoritma yang paling
efektif untuk memprediksi apakah penjualan suatu produk akan melampaui median
pasar. Metodologi vang digunakan melibatkan agregasi dan pra-pemrosesan dataset
yang terdiri dari: iﬁ ﬂaﬂ:arm mm didefinisikon sebagai
vambelotagwﬂummm enjualan yang melebihi-median dari dataset.
Tujuh model, fermasuk | ' :
seperti Random Forest, oost, dan LightGBM, dilatih dan’ dioptimalkan
mmmu GridSearchCV dengan validasi silang S-kali lipat. Evaluasi
didasarkan pada . ROC AUC, dan Fl-scoe. Has m.m nwnunjukkan
ﬁqﬁﬂikﬁgrja vang jelas, dengan model ensemble berba. on |

ig superior. Random Forest muncul sebagai
2% dan AUC 0.907. Analisis kepentingan fitur sel mengungkapkan
bahwa shop_followers dan price adalal prediktor kesukm yang paling
lgm‘.ﬁnq;rm ini memiliki implikasi praktis vang krusial, terutama b {Eha
Mikro, Kecil, dsn Menengah (UMEKM), dengan menvedizkan k | kerja
berbasis data untuk pengambilan keputusan. Model ini memungkinkan mereka
emfoku sumber days pada strategi yang. dapat ditindaklanjuti—
'hmiurﬁu reputasi penjual dan mengoptimalkan hﬁ‘;ﬁ*—mﬂk meningkatkan
dqﬁ:ﬁmng mereka secara efektif.

Kata kuncl: Klasifikasi, Analisis Komparatif, E-commerce, Machine Leaming.
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ABSTRACT

The imtense competitian within the Indonesian e-commerce landscape
presents o significant challenge for sellers in forecasting product performance. This
sty affers o unigre contribution by, systematically comparing seven maching
learning classification algorithms to predict product success aoross Indonesia’s
three largest platforms: Shopee, Tokopedia, and Lazada. The primary objective ix
ta identify the most effective algorithm for licting whoether a product’s safes will
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