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INTISARI

Analisis sentimen terhadap kebijakan publik semakin penting di era digital
karena media sosial telah menjadi ruang utama diskusi masyarakat. Tantangan
utama dalom penelitian ini adalah sulitnya menganalisis ribuan komentar YouTube
secara manual untuk memahami persepsi publik terhadap kebijakan ekonomi,
ditambah dengan kompleksitas bahasa  Indonesia informal wang banyak
menggunakan singkatan, slang, dan WMHIMH Pendekatan berbasis satu
algoritma juga terbukti kurang mamgpi menangkap keragaman data teks, sehingga
akurasi prediksi_rendah dan h@ﬂw urang relisbel untuk mendukung

pengambilan data empiris. ‘Penelitian ini mengusulkan
pendekatan @msemble | an memanfaatkan 1,029 komentar YouTube
mkautmmekmﬁ ng. yang kemudian diperiuas menjadi 2.169

kom@iﬂnlui Wﬂm {n‘nnmm W? mmn insertion,

m deletion), Tahap  preprocessing melw nOm; sasi, penghapusan
ward, dan stemming yoi o a Indonesia.

2 disesunikan dengn 1S
straksi fitur dilakukan menggunakan TF-IDF vecforization Em bigram,
n'wﬂhfnumihmn_er. dengan pembagian data latih dan _m 50:20.
A1 y .hl:h‘.'rap:l algoritma machine learning 15\.-’M st
Random Forest, Gradient Boosting, dan Nuive Bayes) w dengan
i ’FEW juning, kemudinn dikembangkan model envenble m seiff
*imgam ﬁtmgkalkan performa klasifikasi. Hasil penelitian unjl
Wﬂ TF-IDF higram memperoleh kinerja terbaik dengh‘ukumn
msa*&&?th 96,03%. Model ensemble mm@'im 95.16% dengan
ﬂﬁhm: prediksi yang lebih konsisten. Analisis per. kelas mn Juga
jukkcan hasil seimbang, dengan Fl-score 0,97 m_ : 1
untuk " positif, don 090 untuk netral. Penelitin ini berkontribusi
pengembangan teknik NLP untuk bahasa Indonesia, khususnya dalam pengolahan

teks informal media ; t dimanfaatkan oleh pembuat kebijakan,

peneliti, maupun pr 'mﬁe di'pﬂﬂ.w&pnl diarshkan pada
yeul-fi de berba

e e e L

Katn kuncl: analisis sentimen.

kebijakan ekonomi.
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ABSTRACT

Sentiment analvsis of public policy is increasingly important in the digital
age because social media hax become the main space for pubiic diveussion. The
main challenge in thiv research is the difficulty of mamally analveing thousamds of
YouTube comments o understand  public perceptions of economic  policy,
compounded by the complexity of informal Indonesian fonguage, which makes
extenxive-use of abbreviations, slang, und spelling wariations. A single afgorithm-

hased m.w}mthw war developed o .
results showed that SVM with TF-IDF bigram ¢

» aceuraey of 960836 and e Fl-score qrm
acctiriey af SE16% with more cong i
¢ class uﬂqw bdmmﬂ"

raing, machire learning,
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