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Darrar ISTILAK

Clustering Teknik pengelompokan data ke dalam kelompok
{eluster) berdasarkan kemiripan

K-Means Algoritma unsupervised learning vang membagi data
ke dalam K cluster

Silhouette Score Simynugmenguhnmhmpahﬂmhrtupmh
dengan menghitung keseragaman dan jarak antar
klaster

Calinski-Harabasz Index  Indeks yang mengukur kuslitas Klaster berdasarkan
kekompakan dalam klaster dan pemisshan antar
klaster
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dimensi untuk memvisualisasikan data dalam raang
dua dimensi

K-Medoids Algoritma klasterisasi mirip K-Means tetapi lebih
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INTI5ARI

Generasi Z, vang lzhir antara tahun 1997 dan 2012, menunjukkan perilaku
konsumsi yang khas yang dipengaruhi oleh teknologi digital. gaya hidup modemn,
dan keputusan keuangan pribadi. Penclitian ini mengelompokkan perilaku
keuangan mereka mengounakan algoritma K-Means pada dataset “Pengeluaran
Uang Generast Z" dari Kaggle, Selain K-Means. algoritma pengelompakan
alternatif, seperti K-Medoids dan Pengelompokan Hierarkis, juga dievaluasi untuk
menilai efektivitasnya dalam mengelompokkan perilaku kevangan. Dataset yang
digunakan mencakup 1.700 ndividu dquﬂiﬂ.ntnhui pengeluaran untuk kategon
seperti sewa, makanan, hiburan, pﬂum, 1 n. dan investasi. Dataset ini
berisi 15 kolom, yang mencakup atribut ni o Data telah dinormalisasi
menggunakan - Min-Mix S sebelum okan,  Analisis  ini
mengidentifikasi enam klaster mhuhmmk pengelimran yang berbeda,
mulai dari kelonpok: mkﬁﬁhmﬁmml pada kumurlﬁﬁ {ﬁlhﬁ pad.n hiburan
dau_m online) o vang lebih fokus {ﬂhmgm dan investasi.

Pendekatan kuantitatif i y:mgg mnmkppmﬁﬁ; ehspinrml data, uji
korelasi, dan Metode Flbow untuk menentukan’ jumiakh imal. Hasilnya
nenunjukknn bahwa jumiah klaster optimal ndnhh E, yung i oleh
m.’;; avies-Bouldin (DBI) sebesar 2412, yang mmﬁﬁ&imﬁhﬂgmnsuhan
klaster lebih lanjut mungkin diperfukan untuk meningkatkan kualitas seg
Klaster 0 {rato-rata usia 20.6) fokus pada tobungan dan imvests lmhil
mengeluarkan uang secara moderat untuk sewa dan kebutuhan pnh}hmnr 1
{rata-rata usta 23.6) memprioritaskan pendidikan dan lebih banyak mengeluarkan
uang untuk sewa sambil menabung untuk masa depan. Klaster 2 (rata-rata usia 20,3)
sangat melek digital, menghabiskan uang untuk belanja ontine don hiburan, dengan
pengeluaran moderat untuk kebutuhan dasar. Klaster 3 (rafa-rata usia 25.2) stabil
secam fnansial. menyeimbangkan pengeluaran dengan pada investasi
dan tbungan. Klaster 4 (mta-rata usia 24.9) mnpuit:ﬁnn Afabungan dan
mx’aatmrdﬁngnu.pmgelmmnmndm untuk sewa dan kebutulian pcidc Klaster 5
(rati-ratd usia 24,95) berkomitmen pada tsbungan dan investasi, dengan

pengeluaran sei -' _lﬂl’tﬂk kebutuhan pokok dan hiburan. Efektivites model
pengelompokan ggunakan kombinasi metrik validasi, termasuk
Indeks Davies-Bouldin (DBI), Skor Siluet, dan Indeks Calinski-Harabasz, yang

memberikan evaluasi komprehensil lentang pﬂmﬂhﬁ.ﬁn kekompakan klaster.
Analisis ini menunjukkan bakwa pols pengeluaran Generasi Z bervariasi. dengan

beberapa klaster menekankan hiburan dan konstimsi. sementara yang lainnya fokus
pada stabilitas keuangan melalui tabungan dan investasi. Studi ini memberikan
kontribusi pada pemahaman kebiasaan kesangan Generasi Z dan memberikan
wawasan untuk strategi pemasaran dan kebijakan yang lebih terarah. Temuan ini
memberikan wawasan berhargs bagi bismis don penvedia layanman untuk
menyesuaikan strategi dengan kebutuhian khusus dar setiap segmen.

Kata kunel: Pengambilan keputusan keuangan, Generasi £, pengelompokan K-
Means, segmentasi, perilaku pengeluaran.
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ABsTRICT

Generation Z. born between 1997 and 2002, shows distinct consumption
hehaviors shaped by digital technology, madern fifextvles, and personal finaneiol
decisions. This research segments their financial belaviors using the K-Means
clustering algorithm on the “Gencration Z Money Spending”™ dataser from
Kaggle dn addition fo K-Means, altermative clisiering aleorithms, such ar K-
Medoids ami Hierarchical  Clustering, alse  evalugted to assess  their
effectiveness in scementing financial The dataset wsed includes 1,700
indivicuals  with  speitid fex  such as rem, food
enteriginment, he dataset contains 15
colfumns, wihi
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it comprefensive
analvsix shows that
Generation £'s  spendi chisters  emphasizing
entertainment amd oon ancial stability through
savingy ard investments. This sindy confributes io derstanding of Generation
Z'x fimaneial hakits and provides incights for more lorgeted marketing strategics
and policies. These findings provide valuahle insights for businesses and service.
providers ta tailor strategics to the distinet needs of each segment.

Keyword:  financial decision-making, Generation ¥ K-Means clustering,
sepmentation, spending behavior
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