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INTISARI

Prediksi harga saham merupakan secbuah tantangan yang kompleks karena
karakteristik datanya yang fluktuatif dan sulit diprediksi. Penelitian ini bertujuan
untuk merekomendasikan sebuah model kombinasi CNN-LSTM untuk prediksi
harga saham yang lebih akurat dengan menerapkan convolutional layer pada
algoritma Long Short-Term Memory (LSTM). Data yang digunakan dalam
penelitian ini adalah data harga penutupan harian saham PT Bank Rakyat Indonesia
(BBRI) yang dikumpulkan dari tanggal 2 Januari 2020 hingga 30 Desember 2024.
Proses penelitian meliputi pembersihan data, normalisasi, pembagian data,
pelatihan model, dan evaluasi. Dalam tahap evaluasi, performa model CNN-LSTM
dibandingkan dengan model ARIMA dan LSTM yang dilihat berdasarkan metrik
RMSE dan MAPE. Hasil menunjukkan bahwa model CNN-LSTM memberikan
performa terbaik dengan nilai RMSE sebesar 71,02 dan MAPE 1,18%, lebih baik
jika dibandingkan LSTM (RMSE 72,69 dan MAPE 1,27%) maupun ARIMA
(RMSE 73,35 dan MAPE 1,29%). Hasil ini membuktikan bahwa penambahan
convolutional layer pada LSTM sccara efektif meningkatkan akurasi dan stabilitas
prediksi harga saham.

Kata kunci: prediksi saham, LSTM, CNN, deep learning, CNN-LSTM.
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ABSTRACT

Stock price prediction is a complex challenge duet o the highly volatile and
unpredictable nature of the data. This study aims to propose a combined CNN-
LSTM model for more accurate stock price forecasting by incorporating
convolutional layers into the Long Short-Term Memory (LSTM) algorithm. The
dataset used in this research consists of daily closing prices of PT Bank Rakyat
Indonesia (BBRI) stock collected from Januari 2, 2020, to December 30, 2024. The
research process includes data cleaning, normalization, data splitting, model
training, and evaluation. During the evaluation phase, the performance of the
CNN-LSTM model is compared with ARIMA and basic LSTM models using RMSE
and MAPE as metrics. The results show that the CNN-LSTM model achieved the
best performance with an RMSE of 71.02 and a MAPE of 1.18%, outperforming
both LSTM (RMSE 72.69 and MAPE 1.27%) and ARIMA (RMSE 73.35 and MAPE
1.29%). These findings demonstrate that adding convolutional layers to the LSTM
model effectively improves the accuracy and stability of stock price predictions.

Keyword: stock prediction, LSTM, CNN, deep learning, CNN-LSTM.
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