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INTISARI

Penelitian i bertujusn untuk membandingkan kinerja dua algoritma
pembelajaran mesin, yaitu Long Shori-Term Memory (LSTM) dan Suppert Vector
Regression (SVR), dalam memprediksi hargn saham PT Bank Rakyat Indonesia
(BBRI) berdasarkan data historis harian dari tanggal | Januari 2020 hingga 10
Januari 2025, Data yang digunakan dalam perelition ini diproses menggunakan
teknik jendela peser (sliding window) selama 60 hari dan dinormalisasi dengan
metode MinMuxScaler untuk memastikan skala data seragam. Evaluasi kinerja
model dilakukan dengan pendekatin lima uji coba independen (5-fold trials),
menggunakan ti mﬂi&\'&mmm Absolute Error (MAE), Mean
Squared Errop(MSE), dan koefisien determinasi (R”).

H-Ilﬂ lmm&hmn algoritma SVR meniliki kinerja lebih
bmkdihﬁmelukuigi w pendek. Rato-rats nilai MAE, MSE, dan R?
urituk SVR masing-masing adatah 0.0281, 00014, dan 09072 Sementara itu,
model LSTM mencatat rata-rata MAE sebesar 0,0312. MSE sebesar 0,0015, dan R*
sebesar 0.8962 Namun, untuk prediksi jangka mmh, LSTM menunjukkan
performa yang lebih baik dibandingkan SVR, dengan rta-rata kesalahan prediksi
sehesar Rp228.02, lebih kecil dibandingkan Rp242,52 dﬁmxmh;mel
kan kemampuan generalisasi yang baik terhadap data uji dan tidak

i overfitting. Berdasarkan hasil tersebut, SVR lebih W
M jangka pendek yang stabil dan cepat, sedangkan LSTM lehi
cocok  digunakan  dalam pemn]:uinn jangka menengah wang memerlukan
Mahmyhhm harga saham vang lebih kompleks:

Kata kunel: BBRI, Time Series. LSTM, SVR, Stock Price.
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ABSTRACT

This study aims o compare the performance of fwo machine learning
algorithms, Long Short-Term Memory (LSTM) and Suppori Vector Regression
{SVR). in predicting the stock price of PT Bank Rakvat Indenesia (BBRI using daily
historical dava from Jomeary 1, 2020, to Janwary 10, 2025 The dataset was
processed wsing a Sl-dav sliding window technigue and normalized with the
Muﬂx&nfnmfmdrnemmm dirta scaling. The model performance
was  evaluated over five independe fold trials) wsing three muain

rof IDR 22802
generalization
¢ LSTM is more

ns. The
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