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INTISARI

Dengan perkembangan terbaru dalam Large Language Models (LLM), kita
telah menyaksikan peningkatan akurasi dan performa dalam berbagai tugas.
Meskipun terjadi peningkatan tersebut, masih terdapat beberapa masalah terkait
sumber daya komputasi, penggunaan memori, dan konsumsi energi.
Masalah-masalah ini membatasi penggunaan praktis pada perangkat dengan
sumber daya terbatas, seperti edge device. Untuk mengatasi hal ini, teknik
kompresi model, khususnya metode pruning, telah mendapat perhatian sebagai
solusi yang efektif. Studi ini mengeksplorasi dampak dari berbagai pendekatan
pruning terhadap LLM. Melalui evaluasi eksperimental, kami meneliti
karakteristik efek pruning terhadap latensi inferensi, metrik performa, dan
konsumsi daya. Studi kami menyoroti tiga temuan utama: (1) Meskipun pruning
dapat secara signifikan mempercepat inferensi, hasil latensi menunjukkan variasi
yang besar, yang dapat menyebabkan peningkatan variabilitas dan meningkatkan
latensi TTFT tergantung pada input, sehingga dapat berdampak pada responsivitas
waktu nyata; (2) Pruning dapat mengurangi penggunaan perangkat keras hingga
10% dan konsumsi daya hingga 14%, yang menunjukkan komputasi yang lebih
efisien; dan (3) Pruning pada model yang lebih besar lebih efektif dibandingkan
dengan pruning pada model yang sudah kecil. Temuan-temuan ini diharapkan
dapat memberikan wawasan berharga untuk mengoptimalkan penerapan LLM di
lingkungan dengan keterbatasan sumber daya serta meningkatkan metode pruning

di kedepannya.

Kata kunci: LLMs, Edge Device, Kompresi, Pruning, Karakteristik.
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ABSTRACT

With recent developments in Large Language Models (LLMs), we have
witnessed improved accuracy and performance in various tasks. Despite these
improvements, there are issues in terms of computational resources, memory
usage, and energy consumption. These issues limit the practical usage in
resource-limited computers such as edge devices. To solve this, model
compression techniques, particularly pruning methods, have gained attention as an
effective solution for these challenges. This study explores the impact of various
pruning approaches on LLMs. Through experimental evaluations, we examine the
characteristic effect of pruning on inference latency, performance metrics, and
power consumption. Our study highlights three insights: (1) Although pruning can
significantly reduce the inference speed, the latency results show a wide
variability that may lead to increased variability and increase TTFT latency
depending on the input, which may impact real-time responsiveness, (2) Pruning
reduces the hardware usage up to 10% and power usage up to 14%, indicating a
more efficient computation, and (3) Pruning larger -model is more effective
compared to pruning already smaller model. These insights hope to provide
valuable knowledge for optimizing LLM deployment in constrained environments

and improving future pruning methods.

Keyword: LLMs, Edge Device, Compression, Pruning, Characteristic

xx1



	My Skripsi - Google Docs
	e6fe61d918c49814cd911883262f7a2a483e471bfef076bb732620456500167a.pdf
	ca96bcadbb89455f7ed32719aa50576b12b2f1ebbc6ea4a1586e990ff1084a5c.pdf
	4d370de1ec4d4c20a3397547a6f27035bdc22cac81d8d0d8121a97c8eb24c1a5.pdf

	fa0c98fb04a616eef767d6e531388659e97f35ea2704f7ea8bc6e1ecaab21e6b.pdf
	ca96bcadbb89455f7ed32719aa50576b12b2f1ebbc6ea4a1586e990ff1084a5c.pdf
	My Skripsi

	ca96bcadbb89455f7ed32719aa50576b12b2f1ebbc6ea4a1586e990ff1084a5c.pdf

	e6fe61d918c49814cd911883262f7a2a483e471bfef076bb732620456500167a.pdf

