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INTISARI

Penelitian ini bertujuan untuk mengelompokkan anime berdasarkan
preferensi genre dengan menggunakan dua algoritma clustering, yaitu K-Means
dan DBSCAN, pada dataset yang mencakup 19.311 entri anime. Permasalahan
yang dihadapi adalah ketidakmampuan sebagian algoritma untuk menangani data
dengan distribusi kepadatan yang tidak merata dan noise, yang berdampak pada
pemisahan data yang tidak efektif. Penelitian ini menyelidiki bagaimana kedua
algoritma tersebut dapat mengelompokkan anime dan mengevaluasi hasil
clustering dengan metrik seperti Silhouette Score, Ellbow dan Davies-Bouldin
Index. Untuk menyelesaikan masalah ini, dilakukan analisis dengan
membandingkan hasil clustering K-Means dan DBSCAN serta mengidentifikasi
genre dominan di setiap cluster.

Metode yang digunakan dalam penelitian ini melibatkan penerapan K-
Means untuk menentukan jumlah cluster dengan Elbow Method, Silhouette Score,
dan Davies-Bouldin Index, serta DBSCAN yang menggunakan parameter epsilon
dan min_samples yang ditentukan berdasarkan K-Distance Graph. Evaluasi
dilakukan untuk menilai kualitas pemisahan cluster dan jumlah noise yang
terdeteksi oleh masing-masing algoritma. Visualisasi 2D menggunakan PCA juga
diterapkan untuk memperjelas distribusi cluster.

Hasil penelitian menunjukkan bahwa K-Means menghasilkan 2 cluster
dengan pemisahan yang jelas, sementara DBSCAN mengidentifikasi 2 cluster
utama dan 100 titik noise. DBSCAN lebih efektif dalam menangani noise dan
outliers, sementara K-Means lebih konsisten dalam menghasilkan cluster yang
terstruktur. Hasil ini memberikan wawasan berguna bagi pengembangan sistem
rekomendasi anime berbasis preferensi genre, yang dapat digunakan oleh

pengembang platform streaming atau analisis konten anime lebih lanjut.

Kata kunci: clustering, DBSCAN, K-Means, genre anime, noise.
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ABSTRACT

This research aims to group anime based on genre preferences using two
clustering algorithms, K-Means and DBSCAN, with a dataset of over 16,000
entries. The problem addressed in this study is the difficulty in handling data with
uneven density distribution and noise, which affects the effectiveness of data
separation. The research explores how these two algorithms can cluster anime
and evaluates the clustering results using metrics such as Silhouette Score and
Davies-Bouldin Index. The study aims to understand how clustering can help

analyze anime preferences based on their genres.

The method involves applying K-Means to determine the optimal number
of clusters using Elbow Method, Silhouette Score, and Davies-Bouldin Index,
while DBSCAN uses epsilon and min_samples parameters determined through the
K-Distance Graph. The study also evaluates the clustering quality and the noise
identified by each algorithm. 2D visualization using PCA is used to clarify the

cluster distribution.

The results show that K-Means produces 2 clear clusters, while DBSCAN
identifies 2 main clusters and 100 noise points. DBSCAN is more effective in
handling noise and outliers, while K-Means is more consistent in generating well-
structured clusters. These findings provide valuable insights for developing anime
recommendation systems based on genre preferences, useful for streaming

platforms or further anime content analysis.

Keyword: clustering, DBSCAN, K-Means, anime genre, noise.
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