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DAFTAR ISTILAH

Convolutional Neural Network (CNN): Jaringan saraf untuk memproses

data visual, seperti gambar dan video, untuk mendeteksi pola spasial.
Transfer Learning: Teknik yang memanfaatkan model yang sudah dilatih
untuk tugas lain guna menghemat waktu dan sumber daya dalam tugas

baru.

. Fine-Tuning: Penyesuaian model yang sudah dilatih untuk tugas baru

dengan melatih ulang lapisan tertentu.

. Data Augmentation: Modifikasi data pelatihan (seperti rotasi atau zoom)

untuk meningkatkan variasi dan mengurangi overfitting.

. MobileNetV2: Arsitektur CNN efisien yang cocok untuk perangkat

dengan sumber daya terbatas.

. ReLU (Rectified Linear Unit): Fungsi aktivasi non-linear yang

mempercepat pelatihan jaringan saraf.

. Pooling Layer: Lapisan untuk mengurangi dimensi data dan parameter

model, serta mencegah overfitting.

Global Average Pooling (GAP): Teknik pooling yang mengurangi dimensi

output menjadi rata-rata fitur.

Softmax: Fungsi aktivasi yang mengubah output model menjadi

probabilitas untuk klasifikasi multi-kelas.
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Overfitting: Kondisi ketika model terlalu spesifik terhadap data pelatihan

dan tidak bisa menggeneralisasi dengan baik.

Precision: Metrik yang mengukur akurasi prediksi positif model.

Recall: Metrik yang mengukur kemampuan model dalam mendeteksi data

positif yang benar.

AUC (Area Under the Curve): Metrik untuk menilai kemampuan model

dalam membedakan kelas.
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Learning Rate: Parameter yang mengontrol besar perubahan bobot model

selama pelatihan.

xiii



INTISARI

Kucing adalah salah satu hewan peliharaan yang paling banyak diminati di
dunia, dengan berbagai ras yang memiliki ciri khas fisik dan kebutuhan perawatan
yang berbeda-beda. Mengetahui ras kucing secara akurat sangat penting untuk
memberikan perawatan yang tepat, namun banyak pemilik kucing yang kesulitan
dalam mengidentifikasi ras kucing mereka, terutama pada kucing hasil kawin
silang. Penelitian ini bertujuan untuk mengembangkan sistem otomatis yang dapat
mengklasifikasikan ras kucing menggunakan algoritma Convolutional Neural
Network (CNN) dengan pendekatan Transfer Learning dan Fine-Tuning, guna
meningkatkan akurasi klasifikasi ras kucing berdasarkan gambar.

Model CNN yang digunakan dalam penelitian ini adalah MobileNetV2,
yang terkenal efisien dan cocok diterapkan pada perangkat dengan keterbatasan
sumber daya komputasi. Model ini dilatih dengan dataset yang berisi 13 ras kucing
yang telah diberi label, dan dilakukan proses pra-pemrosesan gambar dengan teknik
resize, normalisasi, serta data augmentation untuk memperkaya variasi data
pelatihan. Pelatihan model dilakukan dalam dua tahap utama, yaitu Head Training
dan Fine-Tuning, di mana beberapa lapisan dari model MobileNetV2 yang sudah
dilatih sebelumnya dibekukan, sementara lapisan-lapisan akhir dilatih ulang dengan
menggunakan learning rate yang lebih rendah.

Hasil evaluasi model menunjukkan bahwa model yang dikembangkan
mampu mengklasifikasikan ras kucing dengan akurasi validasi sebesar 82,31%.
Selain itu, metrik evaluasi lainnya seperti precision, recall, dan AUC juga
menunjukkan hasil yang memadai, meskipun terdapat indikasi overfitting pada
model. Penelitian ini berhasil mengimplementasikan sistem yang dapat secara
otomatis mengidentifikasi ras kucing dengan menggunakan teknologi Deep
Learning, meskipun masih ada potensi untuk meningkatkan kemampuan model
dalam hal generalisasi.

Kata kunci: Convolutional Neural Network, Transfer Learning, Fine-Tuning,

Klasifikasi Ras Kucing, Data Augmentation.
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ABSTRACT

Cats are one of the most popular pets in the world, with various breeds that
possess unique physical characteristics and care requirements. Accurately
identifying a cat's breed is crucial for providing proper care, but many cat owners
struggle to identify the breed of their cats, especially for mixed-breed cats. This
study aims to develop an automated system that classifies cat breeds using the
Convolutional Neural Network (CNN) algorithm with a Transfer Learning and
Fine-Tuning approach to improve the classification accuracy of cat breeds based

on images.

The CNN model used in this research is MobileNetV2, which is known for
its efficiency and suitability for devices with limited computational resources. This
model was trained using a dataset consisting of 13 labeled cat breeds, with
preprocessing techniques such as resize, normalization, and data augmentation
applied to enhance the variation in training data. The model was trained in two
main phases, Head Training and Fine-Tuning, where some layers of the pre-trained
MobileNetV2 model were frozen, and the top layers were retrained with a lower

learning rate.

The model evaluation results show that the developed model was able to
classify cat breeds with a validation accuracy of 82.31%. Additionally, other
evaluation metrics such as precision, recall, and AUC also showed satisfactory
results, although there were indications of overfitting. This study successfully
implemented a system that can automatically identify cat breeds using Deep
Learning technology, although there is still potential to improve the model's ability

to generalize.

Keyword: Convolutional Neural Network, Transfer Learning, Fine-Tuning, Cat

Breed Classification, Data Augmentation.
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