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INTISARI

Permasalahan  yang dilakukan dalam penelitian ini  adalah
ketidakseimbangan kelas, hal ini dapat menimbulkan resiko kesalahan dalam
melakukan klasifikasi dikarenakan jumlah kelas mayoritas yang lebih mendominasi
serta menjadikan kelas minoritas sebagai noise sample. Penelitian ini menggunakan
metode Adaptive Synthetic dan Synthetic Minority Oversampling Technique dalam
menangani ketidakseimbangan pada kelas dataset. Penelitian ini melibatkan dua
dataset yang berbeda serta dievaluasi berdasarkan nilai balance accuracy dan
geometric-mean. Pengujian evaluasi balance accuracy maupun geometric-mean
pada dataset wine_quality diperoleh hasil yang optimal pada metode ADASYN
dengan menggunakan algoritma klasifikasi Naive Bayes dengan balance accuracy
0,751718 dan geometric-mean 0,749367 . Sedangkan pada dataset us_crime
diperoleh hasil yang optimal pada metode SMOTE dengan menggunakan algoritma
klasifikasi Naive Bayes dengan balance accuracy 0,901907 dan geometric — mean
0,899661. Dengan peningkatan hasil balance accuracy dan geometric-mean, maka
kemampuan klasifikasi dan kepekaan terhadap data minoritas meningkat, sehingga
hasil penelitian ini diharapkan dapat digunakan sebagai acuan penanganan kasus
ketidakseimbangan kelas.

Kata Kunci: Adaptive Synthetic, Synthetic Minority Oversampling Technique, K
— Nearest Neighbor, Naive Bayes, geometric — mean, ketidakseimbangan kelas.
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ABSTRACT

The Problem in this study is class imbalance, this can cause a risk of error
in classifying because the number of majority classes dominates and makes the
minority class a noise sample. This study uses the Adaptive Synthetic method and
the Synthetic Minority Oversampling Technique in dealing with imbalances in the
dataset class. This study involved two different datasets and evaluated based on the
values of balance accuracy and geometric-mean. The evaluation test for balance
accuracy and geometric-mean on the wine_quality dataset obtained optimal results
on the ADASYN method using the Naive Bayes classification algorithm with a
balance accuracy of 0.751718 and a geometric-mean of 0.749367. Meanwhile, in
the us_crime dataset, optimal results were obtained in the SMOTE method using
the Naive Bayes classification algorithm with balance accuracy 0.901907 and
geometric-mean 0.899661. By increasing the results of balance accuracy and
geometric-mean, the classification ability and sensitivity to minority data increases,
so that the results of this study are expected to be used as a reference for handling
class imbalance cases.

Keywords: Adaptive Synthetic, Synthetic Minority Oversampling Technique, K-
Nearest Neighbor, Naive Bayes, geometric — mean, class imbalance.
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