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INTISARI

Penyakit busuk buah adalah penyakit yang terpenting dalam budidaya
kakao di Indonesia dewasa ini. Bahkan penyakit ini adalah penyakit yang terpenting
di kebanyakan negara penghasil kakao karena menyerang hampir di seluruh areal
pertanaman kakao dan kerugiannya dapat langsung dirasakan. Di Indonesia
besarnya kerugian bervariasi antara 30% hingga 50%.

Berdasarkan uraian di atas, peneliti tertarik membandingkan algoritma
Bayesian dengan Algoritma K-Nearest Neighbors untuk mendiagnosa penyakit
Busuk Buah pada tanaman Kakao Tujuannya adalah untuk melihat algoritma
manakah yang paling akurat digunakan untuk mendiagnosa penyakit tersebut.
Alasan mengapa Algoritma Bayesian dan K-Nearest Neighbors ini dipilih adalah
karena keduanya merupakan algoritma machine learning yang memiliki tingkat
akurasi yang tinggi dalam proses klasifikasi basis data berbasis teks.

Dari penelitian ini didapatkan hasil bahwa metode K-Nearest Neighbors
unggul dalam perhitungan dan akurasi data. Sehingga, dapat disimpulkan bahwa
pada mendiagnosis penyakit busuk buah pada tanaman Kakao, K-Nearest
Neighbors mengungguli Bayesian Classifier.

Kata Kunci: Penyakit Busuk Buah, Machine Learning, Bayesian, K-Nearest
Neighbor



ABSTRACT

Cocoa fruit rot disease was already being one of the reason why cocoa farmer losr
their profit due to failed harvest. Cocoa fruit rot disease are responsible for black
pod rot of cacao. Phytophthora spp. are responsible for pod loss of 20 to 30% of
the total cacao crop annually, though some plantations have lost up to 90% of their
pods due to the disease. Cankers caused by the pathogen may kill up to 10% of all
trees each year. Bayesian and K-Nearest Neighbor Classifier have been used to
diagnose Cocoa fruit rot disease. From there, the researchers tried to examine
which algorithm was more accurate in detecting fruit rot disease in cocoa plants.

Keyword: Cocoa fruit rot disease, Bayesian, K-Nearest Neighbor



