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INTISARI

Dengan perkembangan dunia internet yang semakin pesat di Indonesia,
tentunya membuat masyarakat Indonesia tidak dapat lepas dari media sosial dalam
kehidupan sehari-hari. YouTube merupakan situs web sharing nomer satu di
dunia yang tentunya banyak konten-konten yang disajikan oleh pembuat konten
YouTube atau yang biasa disebut dengan konten creator[1]. Berbagai sumber
dapat diakses kapanpun tanpa terbatas oleh jarak. Selain itu konten atau pesan
yang sampaikan dapat diterima oleh orang lain secara cepat.

Sesuai hamanya, machine learning mencoba menirukan bagaimana proses
manusia atau makhluk cerdas belajar dan mengeneralisasi. Naive Bayes Classifier
merupakan.-salah satu teknik klasifikasi metode probabilistik dan statistik yang
ditemukan oleh Thomas Bayes yang dikenal dengan Teorema Bayes, yaitu
memprediksi peluang di masa depan berdasarkan pengalaman di masa
sebelumnya.

Dari hasil pengujian fl-score degan menentapkan k = 5, pada fold 1
mendapatkan f1-score 64%, pada fold 2 mendapatkan f1-score 65%, pada fold 3
mendapatkan f1-score 64%, pada fold 4 mendapatkan f1-score 64%, dan pada fold
5 mendapatkan f1-score 66%.

Kata kunci: analisis sentimen, naive bayes, komentar youtube, fl-score, ulasan
produk.
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Abstract

With the rapid development of the internet world in Indonesia, of course,
Indonesian people cannot be separated from social media in their daily lives.
YouTube is the number one sharing website in the world, of course a lot of content
is presented by YouTube content creators or commonly called content creators
[1]. Various sources can be accessed at any time without being limited by
distance. In addition, the content or message conveyed can be received by others
quickly.

As the name implies, machine learning tries to imitate how humans or
intelligent creatures learn and generalize. Naive Bayes Classifier is one of the
probabilistic and statistical method classification techniques invented by Thomas
Bayes known as the Bayes theorem, which predicts future opportunities based on
previous experience.

From the results of the f1-score test by setting k = 5, in fold 1 you get an
f1-score of 64%, in fold 2 you get an f1-score of 65%, in fold 3 you get an f1-score
of 64%, in fold 4 you get an fl-score of 64 %, and on fold 5 get an f1-score of
66%.

Keyword: sentiment analysis, nave bayes, youtube comments, f1-score, product
reviews.
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