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INTISARI

Kemajuan teknologi akan terus berkembang bersamaan dengan kemajuan
zaman. Begitu pula dengan data yang tersimpan di internet akan semakin banyak.
Data-data tersebut akan dilindungi oleh pihak-pihak terkait agar tidak diambil dan
disalahgunakan oleh pihak yang tidak bertanggung jawab. Kasus kebocoran data
sudah beberapa kali terjadi di Indonesia, contohnya pada aplikasi PeduliLindungi.
PeduliLindungi merupakan sebuah aplikasi-yang dibuat pemerintah dengan tujuan
untuk menyimpan data masyarakat yang sudah melakukan vaksinasi COVID-19.
Dengan beredarnya kabar kasus kebocoran data pada aplikasi PeduliLindungi,
membuat masyarakat menjadi resah terhadap sistem keamanan yang dibuat oleh
pihak pengembang aplikasi. Banyak masyarakat yang mengutarakan tanggapan
mereka di berbagal media sosial, contohnya di twitter.

Tanggapan-tanggapan tersebut dapat diolah menjadi sebuah informasi yang
diperlukan. Namun sebelum menjadi sebuah informasi, harus dilakukannya tahap
preprocessing dan klasifikasi menggunakan Algoritma Naive Bayes Classifier.
Penelitian ini menggunakan dataset sebanyak 1501 tweet yang diuji melalui tiga
tahapan dengan masing-masing tahap pengujiannya sebanyak lima kali, dengan
perbandingan splitting dataset yang berbeda.

Hasil analisis dari lima kali pengujian disetiap tahap pengujian, terdapat satu
pengujian yang menghasilkan skor akurasi yang tertinggi yakni 88% dengan
perbandingan splitting dataset sebesar 80:20 atau 1200 data training dan 301 data
testing pada pengujian kesatu tahap pertama.

Kata kunci: Kebocoran Data, PeduliLindungi, Naive Bayes Classifier, Analisis
Sentimen, Twitter
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ABSTRACT

Technological progress will continue to develop along with the progress of
the times. Likewise with the data stored on the internet will be more and more.
These data will be protected by related parties so that they are not taken and
misused by irresponsible parties. Cases of data leakage have occurred several
times in Indonesia, for example in the PeduliLindung application. PeduliLindung
is an application created by the government with the aim of storing data on
people who have been vaccinated against COVID-19. With the news of a data
leak in the PeduliLindung application circulating, the public becomes restless
about the security system created by the application developer. Many people
express their responses on various social media, for example on Twitter.

These responses can be processed into the necessary information. However,
before it becomes information, it is necessary to carry out the preprocessing and
classification stages using the Naive Bayes Classifier Algorithm. This study uses a
dataset of 1501 tweets which were tested through three stages with each stage of
the test five times, with different dataset splitting comparisons.

The results of the analysis of five tests in each testing stage, there is one test
that produces the highest accuracy score of 88% with a dataset splitting ratio of
80:20 or 1200 training data and 301 testing data in the first stage of the first test.
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