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INTISARI

Pada akhir tahun 2019 dunia digoncangkan dengan menyebarnya COVID-
19. Hal ini menyebabkan fluktuasi harga saham sepanjang tahun 2020 sehingga
banyak orang takut dalam berinvestasi saham karena faktor psikologis. Investasi
adalah salah satucara untuk bertahan dari peristiwa seperti COVID-109.

Untuk itu peneliti membangun peramalan harga saham menggunakan data
Yahoo Finance. Light Gradient Boosting Machine (LightGBM) adalah open source
framework gradient boosting untuk machine learning. LightGBM memiliki tingkat
akurasi yang tinggi dan efisien. Hal ini terbukti dalam kompetisi M5 Forecasting,
LightGBM mampu meraih peringkat pertama melawan model peramalan deret
waktu lainnya. Dalam penelitian ini, peneliti menggunakan. model ansembel
LightGBM untuk melakukan peramalan deret waktu harga saham.

Peneliti menggunakan Grid Search Cross Validation (GSCV) untuk
menentukan hyperparameter. Hasil dari peramalan data deret waktu harga saham
menunjukkan bahwa LightGBM bisa bersaing bahkan mampu mengungguli model
peramalan berbasis boosting, seperti XGBoost, AdaBoost, dan CatBoost:

Kata kunci: LightGBM, peramalan, saham, boosting, grid search
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ABSTRACT

At the end of 2019 the world was shaken by the spread of COVID-19. This
causes stock price fluctuations throughout 2020 so that many people are afraid to
invest in stocks because of psychological factors. Investing is one way to survive
events like COVID-19.

For this reason, researchers build stock price forecasts using Yahoo
Finance data. Light Gradient Boosting Machine (LightGBM) is an open source
gradient boosting framework for machine learning. LightGBM has a high level of
accuracy and efficiency. This is evident in the M5 Forecasting competition,
LightGBM is-able to achieve first place against other time series forecasting
models. In this study, researchers used the LightGBM ensemble model to forecast
the time series of stock prices.

Author used Grid Search Cross Validation (GSCV) to determine the
hyperparameters. The results of stock price time series forecasting show that
LightGBM can compete and even outperform boosting-based forecasting models,
such as XGBoost, AdaBoost, and CatBoost.

Keyword: LightGBM, forecasting, stock, boosting, grid search
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