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INTISARI

Permasalahan ketidak seimbangan kelas akan terus ada karena datatidak
dapat dipaksa untuk selalu seimbang. Ketidak seimbangan kelas memberikan
dampak yang tidak baik pada hasil klasifikasi dimana kelas minoritas sering
disalah klasifikasikan sebagai kelas mayoritas. Hal ini dapat menurunkan nilai
accuracy hasil klasifikasi.

SMOTE merupakan salah satu turunan teknik over-sampling untuk
menanggulangi ketidakseimbangan kelasdengan menyeimbangkan dataset dengan
meningkatkan ukuran kelas minor. SMOTE diterapkan pada klasifikasi dataset
car evolution' menggunakan algoritma Klasifikasi KNN. Hasil Kklasifikasi
dievaluasi- akurasinya menggunakan 10 fold-cross validation dengan
membandingkan hasil klasifikasi yang hanya menggunakan KNN dan
menggunakan KNN dan SMOTE.

Hasil penelitian menunjukkan bahwa  penggunaan SMOTE mampu
mengatasi imbalance class dengan menaikkan nilai akurasi sebesar 2%. Dimana
awalnya akurasi yang yang hanya menggunakan KNN adalah sebesar 92%
meningkat menjadi 94%. Nilai k pada klasifikasi K-NN sangat berpengaruh
terhadap tingkat akurasi. Berdasarkan hasil uji dengan k=3, k=5 dan k=10, maka
akurasi klasifikasi tertinggi K-NN adalah k=5.

Kata kunci: Klasifikasi, K-NN, SMOTE, Imbalance Class
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ABSTRACT

Class imbalance problems will continue to exist because data cannot be
forced to always be balanced. Class imbalance has an unfavorable impact on the
results of the classification where the minority class is often misclassified as the
majority class. This can reduce the accuracy value of the classification results.

SMOTE is a derivative of over-sampling technique to overcome class
imbalance by balancing the dataset by increasing the size of the minor class.
SMOTE is applied to the classification of the car evolution dataset using the KNN
classification algorithm. The classification results were evaluated for accuracy
using 10-fold cross-validation by comparing the classification results using only
KNN and using KNN and SMOTE.

The results showed that the use of SMOTE was able to overcome the
imbalance class by increasing the accuracy value by 2%. Where initially the
accuracy that only uses KNN is 92%, increasing to 94%. The value of k in the K-
NN classification is very influential on the level of accuracy. Based on the test
results with k=3, k=5 and k=10, the highest classification accuracy of K-NN is
k=5.

Keywords— classification,K-NN,SMOTE,Imbalance Class
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