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INTISARI

Tumor otak merupakan ancaman bagi manusia saat ini, penyebab pasti
dari tumor otak belum diketahui. Tetapi penanganan paling tepat berdasarkan
jenis tumor yang diderita mampu menekan angka kematian yang disebabkan oleh
tumor otak. Diperlukan sebuah metode yang dapat mengenali berbagai jenis
tumor otak berdasarkan Citra Magnetic Resonance Imaging (MRI) agar dapat
menangani angka kematian yang disebabkan oleh tumor otak. Convolutional
Neural Network (CNN) merupakan salah satu algoritma yang mampu mengenali
maupun mengklasifikasi sebuah citra. Penelitian ini mengimplementasikan
algoritma CNN pada Klasifikasi jenis tumor otak pada citra MRI seorang
penderita tumor. Dalam penelitian ini menggunakan VGG16 sebagai arsitektur
dari CNN yang memiliki sensitivitas tinggi dan menggunakan metode optimasi
Adaptive Moment Estimation (Adam). Dataset citra MRI pada tumor otak
memiliki jumlah sebanyak 2870 data training dan 394 data testing. Model akan
dilatin menggunakan algoritma CNN dan keluaran dari program berupa empat
kelas yaitu glioma tumor, meningioma tumor, pituitary tumor dan otak normal.
Model CNN dengan arsitektur VGG16 akan di uji kekuratanya menggunakan
Confusion Matrix. Berdasarkan hasil evaluasi model penelitian CNN arsitektur
VGG16 dengan filter 256 dan 128 pada fully connected layer dengan
menggunakan confusion matrix menghasilkan akurasi sebesar 96% pada model
dengan menggunakan teknik augmentasi data, sedangkan pada model yang tidak
menggunakan teknik augmentasi data hanya mendapatkan akurasi sebesar 92%,

dan pada data testing dengan augmentasi data menghasilkan akurasi 73%.
Kata Kunci: Tumor Otak, Deep Learning, Klasifikasi, Convolutional Neural

Network, Magnetic Resonance Imaging scan Tumor Otak, Confusion Matrix,

Data Augmentation
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ABSTRACT

Brain tumors are a threat to humans today, the exact cause of brain
tumors is not known. However, the most appropriate treatment based on the
type of tumor suffered can reduce mortality from brain tumors. We need a
method that can identify various types of brain tumors based on Magnetic
Resonance Imaging (MRI) images to be able to handle the mortality rate due to
brain tumors. Convolutional Neural Network (CNN) is an algorithm that is able
to recognizeand classify an image. This study implements the CNN algorithm
on the classification of brain tumor types on MRI images of tumor patients. In
this study, VGG16 is used as a CNN architecture that has high sensitivity and
uses the Adaptive Moment Estimation (Adam)_ optimization method. The MRI
image dataset on brain tumors has a total of 2870 training data and 394 test
data. The model will be trained using the CNN algorithm and the output of
the ‘program isin the form of four classes, namely glioma tumors, meningioma
tumors, pituitary tumors and normal brains. The CNN model with the VGG16
architecture will be tested for accuracy using the Confusion Matrix. Based on
the results of theevaluation of the CNN research model VGG16 architecture
with filters 256 and 128 on a fully connected layer using a confusion matrix, it
produces an accuracy of 96% in models using data augmentation techniques,
while models that do not use data augmentation techniques only get 92%
accuracy, and on data testing with data augmentation it produces 73%

accuracy.

Keywords: Brain Tumor, Deep Learning, Classification, Convolutional Neural
Network, Magnetic Resonance Imaging Scan of Brain Tumor, Confusion

Matrix, Data Augmentation
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