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INTISARI

Tren NFT di Indonesia dikejutkan oleh pemuda bernama Ghozali yang menjual selfie
dirinya dengan memperoleh nilai mencapai 12,6 miliar rupiah. Hal ini memicun berbagai
tanggapan masyarakat di media sosial salah satunya Twitter. Twitter merupakan salah

satu plntﬁarmmedmma]untnkmmm'arhn"hrya NFT. Twitter memungkinkan
penggunanya untuk me-rweet berbagai hal yang terjadi. Sayangnya, para pengguna
Twitter seringkali menggunakan singkatan dan ejaan yang tidak lepat, di mana bisa
I[:IED_]-Bdl hllungm dnlam fitur | yang dlnml:il serty  tingkst akurasi  dalam




ABSTRACT

The NFT trend in Indonesia was surprised by a voung man named Ghozali who sold
his seffies with a value of 12,6 billion vupiah. This has triggered varions public responsexs
o social media, one of which is Twitter. Twitter is one of the social media platforms o
affer NFT “waork”. Twitter allows iis users fo tweei various things that happen.
Unfortumately, Twitter users offen wse abbreviations and spellings that are not corvect,
wﬁeﬂlﬁﬂmmaﬁl&ﬂf{ﬂiﬂlﬁ!ﬁmm and the fevel of accwracy in classifving
them. This study will use the Twitter Search J!.F‘I which is needed by researchers o

retricve Twitter d‘m'a- b_r q:p.'}rfng the Naid Baves algorithm to classify sentiments
antomatically. The res o diite obiained about sentiment with the

Janwaord "NET™. The [e¥ . o vir By u."m.r'.irnm application xiztem
ificetion nimg datg is 73% amd test
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