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INTISARI

Perkembangan teknologi informasi vang masif ini mempermudah dalam
kehidupan masyarakat dalam berbagai bidang. safuh satunya adalah sosial media,
Sosial media yang masyarakal gunakan banyak mendapatkan informasi mengenai
berita atau peristiwn yong sedang terjadi di Indonesia, salah satunya adalah sosial
media Twitter yang banyak memberikan informasi untuk masyarakat Indonesia
salah satunya adalah informasi mengenal Ceid-19 yang sedang marak terjadi di
wilayah Indonesia. Ansilisis sentimefl merupakan'salah satu cabang dar Natwral
Language Processing | A 'l‘l I T engetalici sentimen yang
-

menpoundkan datm berupa neeer untuk
i ; pervised Learning
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i nilal akurast untuk metode Support Vector
nehasilkan nilar akurasi sehesar 597 dnn mukk

P itter, Covid-

%



ABSTRACT

Thiz massive development of information technology makes it easier for
pedple’s fives in vavious fields, one of them is social media, social media that peaple
wiwe & ot to get information about news o events that are happening in Indonesia,
one of which ix social media Twitter which provides a ot of information for the
peaple of Indoresia, ome of which is information abowt Covid-19 which is currently
rife in the territery of Indomesio amalysis is g dranch of Nawral
Language Processing gNLP) which i the semtimeerts thal ocewr in
sociery. This stuc s e ingle form of 5 fo Gy out sentinrent analysis
obtained on Tt 5

Suppart Fector Maghine. Tn this study. three (3) kemels are wsed for the Suppors

' fuchine. ecch of whic ar, Radial basis functiog aid Polmomial, 1o

b kernel produces the highest acouracy »

2 the experiments carried ouf wsing dila sha g for

ffor testing data as much ax 30% of the folal data of 6
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