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INTISARI

Cuaca merupakan faktor penting yang dipertimbangkan untuk berbagai pengambilan
keputusan. Prediksi ramalan cuaca dapat dilakukan dengan algoritma Deep Learning dan
Machine Learning. Deep Learning dan Machine Learning dapat menerima input berupa
gambar, dalam menentukan aspek atau obyek apa saja dalam sebuah gambar yang bisa
digunakan mesin untuk mengenali gambar, dan membedakan antara satu gambar dengan yang
lain.

Pada algoritma Machine Learning data asset yang diperlukan sedikit tidak menjadi
masalah, karena algoritma ini mampu mengolah data dalam jumlah yang kecil. Namun hal ini
berbanding terbalik dengan algoritma Deep Learning, algoritma ini memiliki kekurangan yaitu
membutuhkan data besar yang berkualitas untuk bisa melakukan tugas secara akurat, karea
deep learning tidak mampu mengolah data dalam jumlah yang kecil.

Oleh karena itu penelitian ini bertujuan untuk membandingkan keakuratan prediksi
ramalan cuaca-menggunakan algoritma K-Nearest Neighbors (KNN) dengan algoritma
Convolutional Neural Network (CNN). Dengan cara mengolah data berupa gambar awan yang
terdiri dari beberapa kelas cuaca diantaranya : cloudy, rain, shine, sunrise. Yang dihasilkan dari
penelitian ini berbentuk data akurasi dari algoritma K-Nearest Neighbors (KNN) dan algoritma
Convolutional Neural Network (CNN). Adapun beberapa data akurasi terdiri dari precision,
recall, f1-score.

Kata kunci : algoritma knn, algoritma cnn, ramalan cuaca, deep learning, machine learning.
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ABSTRACT

Weather is an important factor that is considered for various decision making. Weather
forecast prediction can be done with Deep Learning and Machine Learning algorithms. Deep
Learning and Machine Learning can accept input in the form of images, in determining what
aspects or objects in an image that can be used by machines to recognize images, and
distinguish between one image and another.

In machine learning algorithms the required data assets are not a problem, because
this algorithm is able to process small amounts of data. But this is inversely proportional to
the Deep Learning algorithm, this algorithm has the disadvantage of requiring high-quality
big data to be able to perform tasks accurately, because deep learning is not able to process
small amounts of data.

The study therefore aimed to compare the accuracy of weather forecast predictions
using the K-Nearest Neighbors (KNN) algorithm with the Convolutional Neural Network
(CNN) algorithm. By processing data in the form of cloud images consisting of several weather
classes including: cloudy, rain, shine, sunrise. The results of this study took the form of
accuracy data from the K-Nearest Neighbors (KNN) algorithm and the Convolutional Neural
Network (CNN) algorithm. Some accuracy data consists of precision, recall, f1-score.

Keywords: knn algorithm, cnn algorithm, weather forecast, deep learning, machine learning.
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