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INTISARI

Permasalahan ketidakseimbangan kelas pada dataset (imbalanced dataset)
merupakan kondisi dimana nilai dari kelas minoritas sangat jauh lebih kecil dengan
kelas mayoritas atau sangat kurang memadai sehingga model lebih mengenali pola
pada kelas mayoritas dibanding kelas minoritas. Permasalahan tersebut merupakan
salah satu tantangan yang sangat penting dalam penelitian machine learning,
sehingga telah dikembangkan beberapa metode untuk mengatasinya. Namun metode-
metode tersebut mayoritas hanya terfokus pada binary dataset, sehingga masih belum
banyak metode yang terfokus pada multiclass dataset.

Penanganan multiclass tentu lebih sulit daripada binary karena melibatkan kelas
yang lebih banyak. Untuk itu diperlukan algoritma yang memiliki fitur yang dapat
mendukung penyesuaian terhadap kesulitan-kesulitan yang muncul pada multiclass
imbalanced dataset, salah satu algoritma ensemble yang memiliki fitur-fitur untuk
penyesuaian adalah algoritma XGBoost.

Pada 8 dari 9 dataset dengan metrik evaluasi balanced accuracy, g-mean,
MAUC, sensitivity, dan specificity, algoritma XGBoost mampu mengungguli
algoritma klasifikasi dan algoritma ensemble lain. Bahkan menyentuh nilai sempurna
yaitu'1.00 pada dataset new-thyroid.

Kata Kunci: Boosting, XGBoost, Ketidakseimbangan Kelas, Multiclass, Klasifikasi.
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ABSTRACT

Dataset imbalance problem is a condition where the number minority class is
way smaller than the majority class or insufficient that the model recognizes patterns
in the majority class more than the minority class. This problem is one of the most
important challenges in machine learning research, so several methods have been
developed to overcome it. However, the majority of these methods only focus on
binary datasets, so there are still not many methods that focus on multiclass datasets.

Handling multiclass is certainly more difficult than binary because it involves
more classes. For this reason, we need an algorithm that has features that can
support adjustments to the difficulties that arise in multiclass imbalanced datasets,
one of the ensemble algorithms that has features for adjustment is the XGBoost
algorithm.

In 8 out of 9 datasets with evaluation metrics of balanced accuracy, g-mean,
MAUC, sensitivity, and specificity, the XGBoost algorithm is able to outperform other
classification algorithms and ensemble algorithms. It even hits a perfect score of 1.00

on the new-thyroid dataset.

Keywords: Boosting, XGBoost, Class Imbalance, Multiclass, Classification.
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